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摘　要　“场景”是城市文化、意义、情感等的外化符号,是一个超越城市物理空间的概念.知识经济时代背景下,城市场景描述

了由不同舒适物组合所产生的蕴含文化、价值观和生活方式的抽象概念,是吸引高级人力资本聚集的内生动力.因此,准确把

握城市场景的状态和空间分布是城市发展的一个重要维度.目前,一些研究基于官方商业编码或大众点评等数据开展了基于

城市或区域尺度的城市场景制图.文中利用大数据方法,基于 POI数据构建了用于城市场景细粒度制图的方法框架,并衡量

了深圳城市场景的细粒度分布状态.结果显示,深圳的主要场景特征为企业、正式、爱炫、时尚和逾越;同时,深圳主要呈现出３
种场景模式,分别主要来自工作、居住和创意娱乐空间.总体而言,所提方法框架能有效地探测细粒度的城市场景,有利于深刻

理解和准确识别城市场景,并为城市发展带来启发.
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Abstract　Asasymbolofurbanculture,meaningandemotion,“scene”isaconceptbeyondthephysicalspace．Inthecontextof

theknowledgeeconomy,urbansceneisanabstractconceptdescribingculture,valuesandlifestylegeneratedbythecombinationof

amenities．ItisregardedtoattracthighＧqualityhumancapitalandthusistheendogenousdrivingforceoftheeconomyandurban

development．Therefore,accuratelygraspingthestateandspatialdistributionofurbanscenesisanessentialdimensionofurban

development．Severalstudieshavemappedurbanscenesbasedonthescaleofthewholecityorregion,suchasZIPcodetabulation

areaviaofficialcommercialcodesorDianpingdata．ThisstudyattemptstoproposeamethodologicalframeworktoachievefineＧ

grainedmappingofurbanscenesbasedonPOIdataandstatisticalmethods．ScenesinShenzhenareestimated,andtheresults

showthatthemainscenesofShenzhenarecorporate,formality,exhibitionism,fashionandtransgression．Moreover,threescenes

patternsarepresented,whichmaycomefromwork,residentialandcreativeentertainmentspaces,respectively．Ingeneral,apracＧ

ticalmethodologicalframeworkisproposedtomapfinerＧgrainedscenesincities,whichisconducivetoamoreprofoundunderＧ

standingandaccurateidentificationofurbanscenesandbringsinspirationforurbandevelopment．

Keywords　Scenes,Amenities,Mapping,POI

　

１　引言

随着城市形态向消费导向型转变,城市空间充满了各式

各样的舒适物(Amenities),如餐厅、酒吧、书店、音乐厅等,它
们在城市聚集,为人们提供服务和活动的场所[１Ｇ４].然而,

这些舒适物不是独立存在的,而是以组合的形式共同创造

出城市独特的场景(Scenes).这些场景蕴含功能,并传递

着文化、价值观和生活方式[５Ｇ６].

场景对城市发展有着深刻的影响,传递着文化、价值观和

生活方式,这对人群,尤其是善于创新和富有创造力的新知识

阶层和创意阶层有着明显的吸引力.当高级人力资本在城市

聚集时,会催生出新兴服务和产业,从而推动经济和城市的发

展[５,７Ｇ８].同时,由于场景是决定个人或群体选择的内生动力,

因此其还会影响消费行为、居住形态和政治活动等,并且引导



城市公众行为[５,９Ｇ１０].为准确把握城市场景状态和空间分布,

有必要绘制细粒度的城市场景分布图.相比土地利用等城市

物理空间分布,描绘城市文化和价值的场景分布是一种更高

阶的需求.

当前,对城市场景理论的相关研究逐渐增多.大部分研

究都是对场景理论进行内涵阐释与延伸,而且往往使用场景

分析的要素,即场景理论的客观认识体系部分[１１Ｇ１４].对于主

观认识体 系 部 分,城 市 场 景 的 语 法 框 架 较 少 得 到 实 际 运

用[６Ｇ７,１５].在对城市场景的量化研究中,尽管随着获取数据的

技术手段的发展,细粒度的测量数据获取没有限制研究,但相

关研究却忽略了对城市场景更细尺度的衡量.例 如,SilＧ

ver[１６]利用美国邮政编码商业模式和黄页数据对在美国区

域、城市和邮政编码区层面的场景进行了描绘;Chen等[１７]利

用大众点评数据绘制了基于城市尺度的中国３１座城市的场

景.这些研究对城市的文化特质识别做出了贡献,但一定程

度上模糊了更细尺度的场景细节.因此,目前细粒度的场景

制图仍然没有得到充分的研究.

本文试图提出一套基于导航 POI数据的城市场景细粒

度制图的技术框架.导航 POI数据刻画了建筑层面的实体

的功能和用途,因此能同时满足作为舒适物的替代变量和实

现高精度场景测量的条件.此外,POI数据还具有采集广泛、

更新及时和易获取的特性,这有利于保证城市场景衡量的准

确性.本文的贡献如下:１)提出了一套细粒度探测城市场景

的方法框架;２)基于该方法框架对城市文化、价值观等进行了

细粒度的空间描述,其结果可为深圳市城市规划和管理、政策

制定等带来启发.

２　场景理论

场景理论(TheTheoryofScenes)由 以 特 里 􀅰 克 拉 克

(TerryNClark)为代表的新芝加哥学派提出,其认为:城市充

满各式各样的舒适物,当这些舒适物在空间聚集并按不同比

例组合时,已经不是各类舒适物的简单总和,而是蕴含功能,

并传递文化、价值观和生活方式的“场景”[５].场景不仅超越

了空间(Space)的物化概念,而且作为地点(Place),增加了文

化、价值观和生活方式的美学意义.

场景理论是从舒适物理论的基础上发展而来的,因此舒

适物是衡量城市场景的重要指示器.舒适物理论被提出的原

因是,随着城市形态向消费导向型转变,传统的以区位和人力

资本为核心的城市理论不足以解释城市的发展.后现代主义

认为,消费在塑造身份中起着至关重要的作用[１８].人们在购

买特定商品时,不但会将自己与他人进行区分,还会借此塑造

自己的身份或主观地位.这种通过消费商品来选择身份的观

念和行为使得群体流动会受舒适物的影响[１９Ｇ２１].尤其对于

善于创新、富有创造力的新知识阶层和创意阶层来说,城市中

良好的服务和文化氛围尤为重要[２２Ｇ２３].创业型城市(EntreＧ

preneurialCities)、娱乐机器(EntertainmentMachine)、消费城

市(ConsumerCiＧties)、青 年 化 (Youthification)和 绅 士 化

(Gentrification)等概念是舒适物对高级人力资本起吸引作用

的强调和补充[２４Ｇ２５].高级人力资本聚集后可以提高区域的

创新能力和创业精神,这有利于催生知识型服务产业和高新

技术产业,从而推动城市经济的发展[１９,２６Ｇ２８].因此,舒适物被

认为是决定城市发展、吸引高级人力资本和企业的核心因素.

实证数据显示,相比舒适物较少的城市,具有较多舒适物的城

市发展更快[２９].场景理论把对城市发展的解释从舒适物的

物理层面扩展到场景的文化价值层面.理论认为,影响城市

发展的重要因素不仅是舒适物的聚集,还包括它们在不同组

合后形成的蕴含特定功能和价值因素的场景,这些场景传递

文化和价值,吸引人力资本和其他资源[５Ｇ６].目前场景理论和

舒适物理论已成为后工业化城市发展和新知识经济背景下的

重要理论框架[１,３０].

场景赋予城市超脱物理空间的文化特征和价值,与人类

情感产生共鸣,较大程度上决定了个人或群体的选择,进而影

响经济增长[９,３１Ｇ３３]、城市空间形态[３４Ｇ３５]和政治活动[３６Ｇ４０]等.

例如,Silver等[５]系统地探讨了场景的应用场景,发现场景是

城市发展驱动力的生产要素之一;不同场景会吸引不同类型

的社会阶层,如美国主流文化对人口流动、迁移、定居的影响

非常关键;场景还会对选举和新社会运动产生影响.因此,对

城市场景的准确测量和制图至关重要.Silver[１６]利用美国邮

政编码商业模式和黄页数据衡量了美国区域、城市和邮政编码

区层面的场景.Chen等[１７]基于城市尺度绘制了中国３１个城

市的场景模式,并将其总结成４类主要模式.尽管相关研究

从宏观层面描绘了城市个体的人文特征,但一定程度上模糊

了城市内部场景细节,而对城市内部场景进行细粒度制图有

助于充分描述城市.本文提出了基于 POI数据对城市场景

进行细粒度制图的方法框架.

３　场景测量

为衡量城市场景的分布状态,本文主要以城市导航 POI
数据集为城市场景维度的测量数据.POI数据描述了建筑物

尺度实体的功能和用途,因此同时满足作为城市舒适物替代

变量和实现细粒度测量的条件.此外,还需一套方便识别场

景特质的场景维度体系.在这基础上,利用数学统计的方法对

单个的场景维度进行降维,从而识别出城市的主要场景模式.

３．１　城市场景维度体系构建

城市场景复杂多样,为方便测量和分析不同场景特质,场

景理论构建了一套包含３个主维度和１５个子维度的场景维

度体系[５].表１列出了该场景维度体系的内容、定义和舒适

物示例.维度使得城市中的场景被分解成一系列离散的单个

特征,如同化学界的元素周期表.不同维度将社会和文化理

论中常见的概念植入舒适物中,使其具有文化意义和价值.

真实性、戏剧性和合法性是一个场景中３个利害相关的、综合

的价值分类.１)真实性,描述事物的真实性.真实性维度体

现从个体扩展到世界范围的真实性,即从理性到族群.其中,

理性提供个体的真实本质.２)戏剧性,强调自我展示.爱炫

是炫耀性展示,使自己成为被关注的对象.其他维度则表达

展示的具体形式,如惯常的正式模式,或相反的逾越模式等.

３)合法性,关乎道德权威.传统和领袖魅力分别指向过去和

现有的权威.若让自己成为权威,则需精于计算、有前瞻性、

会权衡利弊,这是功利主义的表现.从空间维度来看,平等

主义是全球范围的权威理想;当权威存在于个人时,即用自己

０１ ComputerScience 计算机科学 Vol．４９,No．４,Apr．２０２２



的方式做出独特回应,这是自我表达.本文的场景维度的中 文翻译出自中文研究文献[６,３９].

表１　城市场景维度

Table１　Urbanscenedimension

３个主维度 主维度定义 １５个子维度 子维度定义 示例性舒适物
反面示例

性舒适物

真实性

(Authenticity)
发现真正的

事与物

理性(Rationality) 理性的认识和思考 研发实验室 前卫艺术展

本土(Locality) 具有本地特征,未受外来习俗浸染 水果摊、粮油店 国际银行

企业(Corporateness) 团体的品牌、标志和文化标准化 名牌服装和配饰 反团体组织

国家(State) 体现国家形象的环境或行为 政治组织 无政府组织

族群(Ethnicity) 不受全球单一文化影响的种族习俗 火锅店、茶室 －

戏剧性

(Theatricality)
相互的自我

展示

爱炫(Exhibitionism) 张扬的个性 海滩、健身馆 学校

正式(Formality) 高度仪式化和标准化 办公厅 休闲酒吧

逾越(Transgression) 打破传统的呈现方式 纹身店、酒吧 办公厅

睦邻(Neighborliness) 社区内的亲密与友好 公园、广场 地铁站

时尚(Glamour) 具有时尚、耀眼、闪烁等特征 晚会场地、酒吧 化学化工厂

合法性

(Legitimacy)
以道德为

依据的行动

传统(Tradition) 联系历史的事物 博物馆 现代艺术馆

领袖魅力(Charisma) 使人追随的杰出的品格和魅力 专业运动员场馆 政府机关

功利主义(Utilitarianism) 追求利益和效率 便利店、快餐店 艺术展

平等主义(Egalitarianism) 尊重人类平等 学校、医院 私人会所

自我表达(SelfＧexpression) 独特的生活方式、风格和思考方式 卡拉 OK厅 剧院

３．２　基于POI数据的舒适物到场景维度的编码

本文以导航数据库POI数据作为场景维度的测量工具.

POI数据提供整个城市中建筑实体的地理位置和业务类型信

息,其中每条POI数据一般包含ID、名称、经纬度、类别或标

签等要素.与美国商业编码等分类体系类似,POI将类别按

层次划分为大类、中类和小类.小类一般代表具有独立功能

的类型,如学校、医院、地铁站等.因此可以最大程度地区分

不同建筑实体的功能和用途.基于这一特点,POI已被广泛

应用于土地利用[４０Ｇ４３]和人类活动[４４Ｇ４６]等相关研究,并作为商

业业态和服务设施等的替代变量.因此,一方面,基于详尽的

分类体系,POI满足测量舒适物的标准和要求;另一方面,由于

高度的空间分辨率,POI可完成高精度的相关研究.此外,POI
还具有采集广泛、更新及时和易获取等优势,这有利于对舒适

物的准确测量.以百度地图为例,POI分类示意如表２所列.

表２　百度地图POI分类示意

Table２　ClassificationexampleofBaidumapPOIs

大类 中类 小类

餐饮经营

服务品牌

中国菜 (省略)
烧烤

火锅

中式快餐

非中式快餐

面包甜点

西餐

东南亚风味

酒吧

茶楼

咖啡厅

Starbucks星巴克

COSTA
太平洋咖啡

上岛咖啡

名典

伊诺

意浓世界

老树咖啡

两岸咖啡

未作分类

为了根据３．１节的１５个场景维度对舒适物进行编码,需
要给舒适物赋权,即为舒适物在各场景维度上的表现倾向

打分[５].舒适物在各维度上分配的权重为１~５,其中分值４
和分值５代表此类舒适物(或活动)强化该维度;分值１和分

值２代表此类舒适物(或活动)排斥该维度;分值３表明此类

舒适物在该维度上中立.打分机制基于专家打分法,取３名

专家赋值的平均值可增加权重赋值的可靠性.在打分过程中

比较其他舒适物的分数,以便为一些难以判断分值的舒适物

打分.表３列出了咖啡厅的场景维度打分结果.

表３　咖啡厅的场景维度打分结果示例

Table３　Exampleofscenedimensions’scoresforcafes

真实性 赋值

理性 ３．００
本土 ２．５０
企业 ３．４０
国家 ３．００
族群 ３．０７

戏剧性 赋值

爱炫 ４．５７
正式 ３．１７
逾越 ３．８３
睦邻 ２．９３
时尚 ３．９３

合法性 赋值

传统 ２．３０
领袖魅力 ３．００
功利主义 ４．３０
平等主义 ３．００
自我表达 ４．３０

将每个地理单元内的每类舒适物数量与其场景维度权重

相乘,同类维度总和除以该单元内所有舒适物的总量,可得到

各地理单元内的不同场景维度的表现得分.城市场景维度评

分公式[５]如下:

地理单元内某场景维度得分＝

　
∑
n

i
地理单元内舒适物i的数量×舒适物i在该维度的权重

地理单元内舒适物总量

３．３　基于PCA的场景模式识别

类似于不同元素的原子组成分子,场景维度体系中单个

维度需重新组合才能形成具有独特意义的场景.为了客观地

组合场景维度,形成新的有意义的场景,且考虑到１５个场景

维度得分之间可能存在一定的相关度,本文采用降维场景维

度的方法来识别城市主要场景模式.

本文主要采用主成分分析(PrincipalComponentAnalyＧ
sis,PCA)方法进行变量降维.偏最小二乘法判别分析(ParＧ
tialLeastSquares,PLS)和 PCA 是 常 用 的 降 维 方 法[４７Ｇ４８].

PLS适合观测数量较少、变量较多的数据集[４７].由于本文是

对场景的细粒度衡量,也就是说观测数量将远远多于场景维

度指标数,因此PCA方法比PLS更适合本文的研究.
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图１给出了基于 POI数据的城市场景细粒度衡量的关

键方法和步骤.

图１　基于POI数据的城市场景细粒度衡量

Fig．１　FineＧgrainedmeasurementofurbanscenesbasedonPOIs

４　案例研究

４．１　研究区域和数据

本文的研究区域为深圳市.深圳位于中国南部珠江三角

洲,与香港毗连,是近年来国内经济发展和人口增长最快的城

市之一.深圳素有中国硅谷之称,聚集了大量创新创意产业

和人才.截至２０２０年,深圳 GDP达２．７６万亿元,全国排名

第３,其中新兴产业增加值占 GDP比重为３７．１％,文化创意

产业比重超１０％[４９].因此,深圳市是研究城市场景的典型

样本.

本文采用的 POI数据来自２０１９年百度地图中的数据.

该数据包含１６个大类、７７个中类和约８００个小类.图２给出

了２０１９年这１６个大类对应的POI数量,其中,“商业百货、批
发零售”和“房产园区、商务楼宇”所占比例最大.研究采取足

够精细的格网分辨率(５００m×５００m)为基本研究单元,５００m×
５００m为１/２地域格网,是标 准 格 网 的 最 细 区 划 类 型[５０Ｇ５２].

需要指出 的 是,地 理 制 图 可 能 出 现 可 塑 性 面 积 单 元 问 题

(ModifiableArealUnitProblem,MAUP).MAUP描述数据

聚合的结果受聚合单元的形状和规模影响,是区域专题制图

常见的问题之一[５３Ｇ５４].解决 MAUP较好的方法是使用原始

点数据,但由于法律隐私保护,通常并不适用.其次是使用较

小的区域单元进行数据聚合[５５],例如本文采用最细的标准格

网５００m×５００m,可在一定程度上降低 MAUP,减少空间失

真的潜在错误.如何最小化 MAUP,以呈现较好的空间分析

结果是地理研究的重要问题.基于５００m×５００m格网,７７个

中类POI被用作不同类型舒适物的替代变量.因此,汇总各

中类POI在格网中的个数并进行城市场景赋权,可计算得出

各格网在城市场景子维度上的得分.

图２　２０１９年各大类POI数量

Fig．２　NumberofPOIscategoriesin２０１９

４．２　场景维度分析

比较深圳与全国其他城市[１７]的场景平均得分可知,深圳

企业、正式、爱炫、时尚和逾越的指标高于全国平均水平０．５
分以上,其中逾越的特征最为显著,高出全国平均水平１．０分

左右,如表４所列.在深圳市内,对于戏剧性的表达,正式和

爱炫、时尚和逾越并存.正式表现在深圳写字楼和行政楼等

强调礼仪和服装标准的空间.高端女装、珠宝、眼镜、内衣、钟

表等时尚文化产业和深圳时装周打造了深圳的时尚城市名

片;艺术空间、画廊、花店、户外剧场、各式创意店铺和主题咖

啡室等文化创意产业聚集地贴合年轻人个性张扬的特点,构

成了深圳爱炫和逾越的场景.同时,作为企业总部聚集地,深

圳的真实性融入了企业品牌中.虽然引用的中国城市场景得

分中采用的专家打分和数据源与本文有所不同,但是在一定

程度上仍可以作为一个较好的比较标准.

表４　深圳城市场景与其他城市的比较

Table４　ComparisonofurbanscenesbetweenShenzhenand

othercities

场景维度 场景得分平均值
场景得分

变异系数

主维度 子维度 深圳市 中国其他城市[１７] 深圳市

真实性

理性 ３．０３ ３．１０ ０．１１
本土 ３．１７ ３．１９ ０．０７
国家 ３．０９ ２．９６ ０．１１
企业 ３．０８ ２．５５ ０．０３
族群 ３．００ ２．９０ ０．００

合法性

传统 ３．１２ ３．１５ ０．１０
自我表达 ２．９８ ３．０７ ０．０８
功利主义 ３．３６ ３．５２ ０．１１
领袖魅力 ３．００ ２．５４ ０．１０
平等主义 ２．６４ ３．７１ ０．１３

戏剧性

睦邻 ３．３２ ３．１４ ０．１０
正式 ２．９５ ２．２４ ０．１２
爱炫 ３．３２ ２．６８ ０．０８
时尚 ３．００ ２．３０ ０．０８
逾越 ２．９７ １．９９ ０．０７

城市场景维度的变异系数(CoefficientofVariation,CV)

计算用于指征深圳城市场景的同质或异质倾向.CV 表示数

据的离散程度,值越小表示变异程度越小,数据越集中.在深

圳突出的场景特征中,爱炫、时尚、逾越和企业的 CV值较小,

表示城市的这些场景特征在深圳分布均匀;正式的 CV 值较

大,反映出写字楼等建筑设施在深圳虽然较多,但集中在部分

区域.

本文将深圳突出的场景维度(企业、正式、爱炫、时尚和逾

越)的场景得分基于５００m×５００m 格网在地图上显示.由

图３可知,尽管时尚场景特征明显的区域较多,而企业相对较

少,但两者场景评分较高的区域都均匀分布在深圳市内.而

正式、爱炫和逾越的场景评分较高的区域相对集中.其中爱

炫和逾越会在地理空间上连成小面积区域,如南山南部蛇口

和宝安海上田园附近等,而正式的高分区域则更集中.以上信

息在较大研究单元地图中容易被模糊,而基于５００m×５００m格

网的精细地图可以更准确地展示信息.同时,相比土地利用

分布来说,场景地图赋予了土地意义、体验和情感共鸣,如正

式、时尚等场景.
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　　(a)正式 (b)时尚　　

　　(c)爱炫 (d)逾越　　

　　(e)企业

图３　深圳市典型城市场景特征分布

Fig．３　FeaturedistributionoftypicalurbansceneinShenzhen

４．３　场景模式分析

图４给出了对１５个场景维度降维的结果,其中变量与中

心位置的偏离程度体现了其影响分类的重要性高低,位置越

远,重要性越高.载荷图还展示了变量间的相关性,变量相关

性越强则分布越集中,反之亦然.如平等主义和功利主义分

布在通过原点直线较远的两端,这与两种变量截然不同的特

征高度吻合;领袖魅力和正式的坐标位置接近,表示这两种变

量呈现出相似特征.因此本文将坐标位置远离原点且相近的

几个维度变量划分为一类场景模式.基于图４给出的结果,

本文将功利主义、睦邻和自我表达组合而成的场景定义为模

式１;将领袖魅力和正式组合而成的场景定义为模式２;爱炫

和逾越组合而成的场景定义为模式３.与 Chen等[１７]的跨城

市研究相比,本文结果表明,同一变量在城市之间和城市内部

的文化场景识别中的作用既有相同之处又存在差异.

图４　１５个场景的PCA载荷图

Fig．４　LoadingplotofPCAfor１５scenes

在模式１中,功利主义、睦邻和自我表达传达的场景可能

是由居住空间所营造的:睦邻强调邻里之间的亲密和友谊;功

利主义反映为家附近的便利店和早餐店等提供服务便利的设

施;而自我表达强调个人的生活方式和风格,一定程度上需要

在有私人空间的居住区域才能实现.在模式２中,领袖魅力

和正式表达的可能是工作空间的场景:领袖魅力传达出权威

的精神力量,这在办公室环境中有所体现;同样,正式讲究约

束和制度,这是办公室精神的要求.模式１和模式２在空间

上的分布较为分散(见图５).值得注意的是,两者呈现互补

的态势,即在模式１较弱的区域显示出较强的模式２,这在一

定程度上与本文对场景模式表达的推测相吻合.

(a)模式１

(b)模式２

图５　模式１和模式２的空间分布

Fig．５　Spatialdistributionofpatterns１andpattern２

模式３中的爱炫和逾越的场景可能来自年轻人喜欢的创

意休闲环境.爱炫和逾越相似,追求打破传统和主流,张扬个

性,这些场景需要在一些可以追求个性的设施上才能展现.

图６给出了模式３的主要聚集区域,其中图６(a)、图６(d)－
图６(f)为综合休闲度假区,图６(b)和图６(c)为创意园聚集区

域.图７分别给出了图６中创意园和度假区的舒适物地图.

图６　模式３的空间分布

Fig．６　Spatialdistributionofpattern３

创意园(见图７(a))区域充满了年轻人喜爱的各式各样

的新鲜潮玩,如卡丁车俱乐部、射击文化馆、极限运动公园、马
术俱乐部等;度假区(见图７(b))主要体现为海边主题活动,

如冲浪俱乐部、度假客栈、海鲜烧烤等.这些舒适物贴合年轻

人喜欢尝试新鲜事物和张扬个性的特点.创意休闲环境提供

独特的建筑空间、文化设施等,吸引了年轻人、创新创意人才、

游客等.场景为分析与塑造这些创意环境提供了一种框架.

(a)蛇口 (b)东西涌旅游区

图７　创意休闲环境舒适物

Fig．７　Amenitiesforthesceneofcreativeleisure

结束语　基于场景理论,本文试图构建识别细粒度的城

市文化、价值观和生活方式的方法框架,主要利用导航 POI
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数据作为舒适物的替代变量,从而实现场景的细粒度衡量.

以深圳市为例,结果表明,深圳的主要场景特征是企业、正式、

爱炫、时尚和逾越,这些与深圳时尚且聚集年轻人和企业的特

征相吻合.同时,深圳呈现出３种主要的场景模式:模式１为

功利主义、睦邻和自我表达的组合;模式２为领袖魅力和正

式;模式３为爱炫和逾越.本文推测这些场景分别来自工作、

居住和创意娱乐空间.场景作为超越城市物理空间的概念,

展示出了城市独特的文化、价值观和生活方式.

基于此,衡量城市场景可以为城市规划和管理、政策制定

等带来一些启示:１)城市场景是城市发展的内生动力,在知识

经济时代下,场景对创新创意人才有吸引和聚集作用,有利于

发展新兴产业和经济;２)打造合适的场景可拉动城市消费,如

上文所述,追求新鲜感和个性的年轻人倾向为爱炫和逾越的

场景消费,因此打造合适的场景对特定人群有刺激和引导作

用;３)有助于国家人文城市建设,场景为政策制定者提供了城

市文化、价值观和生活方式的视角,对人文城市的规划和建议

具有指导意义.
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