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基于 Web大数据挖掘的证券价格波动实时影响研究 
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摘 要 随着web大数据的发展 ，互联网中海量、快捷的信息为证券市场变化预测提供了丰富的数据支撑，如何利用 

大数据分析技术进行实时可靠的证券市场价格变化预测成为重要的科学问题。从证券市场价格变化的核心价值问题 

研究出发，分析了股票价值所反映的基本面要求，建立了影响股票价值内涵和价格表现的 1O项准确可度量的特征 因 

素：经济周期、财政政策、利率变动、汇率变动、物价变动、通货膨胀、政治政策、行业变化、经营状况、上下游影响等。在 

此基础上，构造互联网中信息内容与各个特征 因素的提取方法、变化关系和影响模型，提 出了针对大盘、行业、个股的 

互联网信息指标来反映Web数据对其的支撑程度，最终实现 了基于 Web大数据的综合特征因素度量来预测证券市 

场的方法。实验表明，该方法具有良好的可行性 ，将带来明显的学术和商业价值。 
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Abstract W ith the growing of the Internet，the network of large data has become an important distribution center for 

the financial sector．These data give valuable opportunities and severe challenges to stock analysis and prediction．The 

development of W eb2．0 allows investors to actively participate in all aspects of the creation of network of information， 

communication and accessing．This paper disclosed information on the Internet and generated complete and effective 

fundamental of information to get 10 actors that may impact the stock market，which are economic and cycle，fiscal poli— 

cy，changes in interest rates and exchange rates，price changes，inflation，political policies，changes in the industry，oper— 

ating conditions and the downstream effects．We proposed an algorithm for the stock market prediction based on these 

10 factors．Experiments show that the method has good feasibility，and can bring significant academic and commercial 

values． 
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1 引言 

信息对证券市场的影响是金融学研究的核心问题，也是 

广大股民进行投资决策的重要依据。长期以来，由于信息不 

对称造成的决策错误是投资失败的主要因素，因此如何有效 

地获得和分析信息并进行市场预测是产业界和学术界的研究 

热点。随着互联网技术的飞速发展 ，网络大数据中丰富的数 

据带来了证券市场从信息匮乏到信息过剩的转变，互联网中 

证券信息的快速增长成为了股票分析与预测的宝贵机遇和严 

峻挑战。一方面 ，各种新兴的网络社会媒体(例如微博、社区、 

论坛、博客等)成为了传递信息、沟通交流的主要平台，蕴含了 

海量的信息，为投资决策提供了丰富的数据支撑；另一方面， 

互联网发展带来的 Web大数据的挑战和问题也困扰着对信 

息的有效分析和利用。随着人们逐渐依赖互联网信息对事务 

进行判断，网络也正 日渐被投资者接受与使用。互联网不仅 

改变了投资者参与投资活动的方式，更是已经成为股市投资 

信息传播的主要渠道。越来越多的投资者利用网络搜索金融 

信息、与他人交流投资经验等。各类渠道的信息及时有效地 

在互联网上进行传播，使资本市场的信息传播方式产生了重 

大变化，有效解决了证券市场的信息不对称问题，而新的市场 

信息结构也对投资者的行为产生了巨大的影响，进而影响了 

对股票资产定价和金融资源的配置。 

互联网中关于资本市场、上市企业和行业动态的信息，是 

影响股票价格的根本原因，也是股价基本分析法的主要研究 
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内容。股价能在一定程度上反映企业的市场价值 ，因此企业 

前景和利润变化直接影响股票价格的变化。表 1中列举了近 

期的几个例子。 

表 1 网络信息影响市场变化的例子 

这些信息直接或间接地影响证券市场的板块或个股，而 

互联网已经成为股市投资信息传播的主要渠道，各类新闻事 

件、内幕信息、传闻消息等及时广泛地在互联网中传播 ，具有 

重要的参考价值和分析意义。因此从互联网信息中挖掘隐含 

的、新颖的、影响股票市场的知识和信息，帮助市场参与者优 

化投资决策、规避风险，具有创新性和现实意义。本文将深入 

分析证券市场的各类信息类型和信息对板块及个股的影响程 

度 ，最终形成基于网络信息对证券价格变化的预测方法。 

2 国内外研究现状 

web大数据具有丰富 的新 闻资讯 、用户交流和 网络名 

人，基于互联 网的证券价格变化趋势研究已经成为许多研究 

者关注的问题。 

目前，证券投资分析法可分为基本分析法和技术分析法 

两类_1]。基本分析法主要依据经济学、投资学、金融学等基本 

原理推导出结论，不能适应快速变化的市场 。而技术分析法 

则在各种指标的选择与图表的分析上过多地依靠经验判断， 

股票市场相关信息的复杂性决定了这种方法的可靠性在很大 

程度上得不到保证l2]。基于时间序列分析的股票预测研究方 

法是一种常见的技术。根据技术手段的不 同，时间序列法可 

分为模型法、指标法和数据图法 3类_3]。一般的时间序列很 

难处理高难度的非线性问题，而股票市场具有典型的非线性 

特点_4]，这些问题导致时间序列方法很难在股票预测方面取 

得理想结果。 

股票市场经济功能的发挥依赖于股票价格与相关信息的 

相互影响l5]，比如各类互联网信息和股评家发表的观点、分享 

的信息构成了具有价值的股票知识库。如何从浩如烟海的互 

联网数据中识别和抽取专家的有效知识并进行股票价格变化 

预测是非常重要的。而过去的股票预测方法存在的共同问题 

是难以有效获取股票相关的信息。通过建立互联网股票信息 

知识库，结合网络数据挖掘与特征提取方法可以有效地对某 

行业股票波动进行预测。 

目前，也有研究者就基于互联网中的证券行业新闻信息 

来进行市场的预测展开了相关的研究。梁循等人在 SVM的 

预测模型中引入了互联网金融信息的褒贬值 ，通过实验揭示 

出金融市场波动率与互联网上新闻的相关性 ，提出了有效的 

股市预测方法[6]。但是这些方法仅研究了倾向性的比重情况 

与金融市场公司的股价波动率的关系，对于信息本身的内容 

没有展开深入的研究。 

大数据带来的是信息的极大丰富，有效提取大数据中的 

信息并转换成有用的知识主要在于数据特征的提取。数据特 

征提取可以看作是用映射(或变换)的方法将原始特征进行线 

性结合从而得到能更好地描述数据集的新特征。经典的特征 

提取方法有 主成分 分析法 (Principle Component Analysis- 

PCA)和 线性 判 别 分析 法 (Linear Discriminant Analysis- 

LDA)。在知识提取方面，张云璐等人研究了在数字图书馆资 

源中提取用户想要的知识和服务[7 ；王海涛等人提出了基于 

领域本体的文本知识 自动获取方法 ，其通过引入领域本体，实 

现了半结构化文本知识的完全 自动获取[8 ；钟秀琴等人通过 

构造可共享、可重用、可扩展的几何学本体，用 RDF／OWL的 

形式进行描述，形成了一套较完整的几何学知识获取和知识 

表示体系_9 ；张清华等人提出一种基于最大粒的规则获取算 

法，该算法根据条件属性域形成的分层递阶的划分空间，自顶 

向下逐渐地提取最大粒对应的规则，提高了粗糙集的泛化能 

力，实现了基于规则的知识提取[1 。 

本文首先将这些方法与证券技术分析指标相结合，建立股 

票知识库 ，结合宏观的经济环境 ，对行业兴衰、企业经营、盈利 

现状和前景进行分析 ，对上市公司的股票做出预测。 

3 价格变化与影响关系分析 

同所有商品一样，股票在证券市场的价格也不是一成不 

变的，通常我们会通过技术分析和基本面分析两种方式来判 

断股市价格的未来走向。技术分析是通过各种图表、技术指 

标来研究股票市场行为，以判断股票市场价格变化趋势的方 

法。而基本面分析则是对股市波动成因的分析，是对长线投 

资的定性分析。对基本面的分析其实是研究上市企业或证券 

市场的真实理论价值 ，也是对影响股票价格走势的综合因素 

的分析，主要包括 3个方面：宏观类影响因素、中现类影响因 

素和微观类影响因素。这 3类因素是股票市场基本面分析的 

主要组成部分。股票预期价格就是反映这些因素条件下证券 

市场的理论价值体现，然而因为受到多种因素的影响而频繁 

变化，所以要对影响股票价格的各个因素进行综合分析。本 

文针对这 3类因素，根据实际的市场情况，建立了 10个证券 

市场信息因素指标，包括：经济周期、财政政策、利率变动、汇 

率变动、物价变动、通货膨胀、政治政策、行业变化、经营状况 、 

上下游影响等。 

股票的基本分析就是通过丰富全面的信息进行综合研 

判，从宏观的经济环境开始研究，逐步开始中观的行业兴衰分 

析，再进行微观的企业经营、盈利现状和前景进行分析，从而 

对各上市公司的股票做出接近事实的评价，进而尽可能地预 

测未来的变化。 

4 互联网信息与证券市场变化影响模型 

本节采用多元统计中的因素分析(factor analysis)模型， 

根据股票价格变化的影响参数，结合互联网中实时发布的信 

息，将股票的 El收益率作为被解释变量，并认为其由许多信息 

因素(经济周期、财政政策、利率变动、汇率变动、物价变动、通 

货膨胀、政治政策、行业变化、经营状况、上下游影响)共同作 

用决定。这些信息因素对公司价值起到直接的决定作用，本 

节研究包含一些因素(factors)的可逐 日连续观测变量(prox— 

ies)，试图通过检验可连续观测变量与 日收益率间的关系，提 

出关于因素与收益率间关系的科学猜想。以互联网中的各类 

信息作为数据来源，构建了一个新的“互联网信息指标”(ISI) 

来作为成交量指标的补充和检验。ISI指标具有以下特征： 
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①ISI指标与证券市场间的相关性 ，据此判断互联网中获 

得的信息内容是否与证券市场变化显著相关； 

②ISI指标、成交量指标共同存在的模型对证券市场变化 

的影响程度，并据此研究基于指标数据对证券市场变化的影 

响变化趋势分析。 

构建该指标的主要经济学目的在于找到一个能够增强对 

证券市场变化解释能力的指标，该指标的经济含义是作为对 

“证券相关”互联网信息的一个加总；并考虑该指标能否直接 

反映开源信息的质量，以及对“噪音”的处理能力。 

根据分析角度的不同，ISI指标从 3个层次进行研究，分 

别为大盘综合互联 网信息指标 AISI、行业互联网信息指标 

IISI和个股互联网信息指标 C1s1。 

定义互联网中可以获得的因素，包括经济周期、财政政 

策、利率变动、汇率变动、物价变动、通货膨胀、政治政策、行业 

变化、经营状况、上下游影响，并构造成可逐 日连续观测变量 

向量 ： 

V={u】'V2，V3，134，V5，I)6，W7，VS，V9， 1o} (1) 

其中， 表示第 i个影响因素。 

针对当前时刻 T，如果在近期 的一个连续观测 时间段 

[ ，T]内，互联网中共出现了忌 个关于 的影响因素消息信 

息，其中第 个消息信息N，( 一1，⋯，k )对大盘市场的综合 

影响度为 ， 定义为对大盘影响的指数变化值，如果为负 

数则表示对大盘市场有负面影响，如果为正数则表示对大盘 

市场有正面影响，该值是通过历史的机器学习和经验判断针 

对各个类型的信息事件进行判断而获得的。该消息 的发生 

时间为t，，随着时间变化的影响变化权重函数为 硼(Ni，At)， 

其中 At=T一巧，表示距发生时间的时间间隔，描述了随着时 

间的变化该消息对当前时刻的市场情况的影响力度。根据我 

们的研究经验 ，该变化函数服从正态分布。 

大盘综合互联网信息指标 AISI模型如下 ： 
10 ki 

AISI一善 Efl Xw(N~，At) (2) 
行业的互联网信息指标与上类似，同样受到各个消息信 

息的影响，在当前时刻针对行业 M，如果在近期的一个连续 

观测时间段 Et ，73内，互联网中共出现了 个关于行业M 

的72 的影响因素消息信息，其中第 个消息信息 ( 一1， 
⋯

，k )对大盘市场的综合影响度为7，，-J定义为对该行业M 

的指数变化值，如果为负数则表示对行业M有负面影响，如 

果为正数则表示对行业 M 有正面影响，该值通过历史的机器 

学习和经验判断针对各个类型的信息事件进行判断而获得。 

消息 的发生时间为 t，，随着时间变化的影响变化权重函数 

为 训(N，，At)，其中 At=T--ti，表示距发生时间的时间间隔， 

描述了随着时间的变化该消息对当前时刻的市场情况影响力 

度。根据我们的研究经验，该变化函数服从正态分布。 

独立的行业 M互联网信息指标¨S，模型如下： 
 ̂ 10 ki 

jjSj一∑ ∑ ×叫(N，，At) (3) 

然而事实上行业不是独立存在的，因此要考虑行业之间 

的影响关系，行业之间由于上下游产业链的关系而相互影响 

各 自的市场状况，图 1反映了“布”行业的上下游关系。 
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图 l “布”行业的上下游分布 

上游的变化会影响行业的建设成本和生产能力，下游的 

变化会引起行业的市场需求和供给利润 ，设行业 M 的上游行 

业有n个，分别为M一{ ，⋯，舰 }，每个上游行业 M 对该 

行业的影响因子为A ，行业 M 的下游行业有 b个，分别为M 
一 {M】，⋯， )，每个下游行业 对该行业的影响因子为 

B，。因此，考虑到上下游影响关系的行业 M 互联网信息指标 

IISI模型如下 ： 
 ̂ n  ̂ b  ̂

¨SJ—IISIM4-∑A IISI +∑Bi IISI (4) 

个股的互联网信息指标与上类似，同样受到各个消息信 

息的影响，在当前时刻针对个股 S，如果在近期的一个连续观 

测时问段 ，T]内，互联网中共出现了 个关于个股s的 

的影响因素消息信息，其中第 个消息信息 ，( 一1，⋯，k ) 

对大盘市场的综合影响度为_厂 ，7，定义为对该个股s的指数 

变化值 ，如果为负数则表示对个股 S有负面影响，如果为正 

数则表示对个股 s有正面影响，该值通过历史的机器学习和 

经验判断针对各个类型的信息事件进行判断而获得。该消息 

的发生时 间为 t，，随着时间变化的影 响变化权重函数 为 

叫(N，，At)，其中 ／xt=T一 ，，表示距发生时间的时间间隔，描 

述了随着时间的变化该消息对当前时刻 的市场情况影响力 

度。根据我们的研究经验，该变化函数从正态分布。 
 ̂

因此独立的个股 s互联网信息指标ClCS#~型如下 ： 
^ lO ki 

CjCS=∑ ∑ ×叫(～，，At) (5) 

然而事实上个股不是独立存在的，一方面，个股受它所在 

的大盘环境影响；另一方面，个股受它所在的行业状况影响。 

另外个股还受到其他公司的影响。 

例如个股 S的主营范围决定了它所在的行业，并且根据 

他的主营范围比重受到了行业的不同程度的影响。图 2和表 

2反映了个股 S的主营范围和行业的关系。 

图2 某上市公司的主营构成(大智慧软件) 

表 2 某上市公司主营相关行业所在比重构成 

主营分类 比重 

国内贸易一纺织业务一布 

国内贸易一纺织业务一服装 

国内贸易一纺织业务一纱 

国内贸易一机械设备一纺织机械 

国际贸易一纺织业务一家纺产品 

国际贸易一机械设备一纺织机械 

国际贸易一艺术品一陶瓷 

59．14 

1O．35 

9．14 

4．54 

1．92 

1]．54 
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另一方面，企业和企业之间具有各类控股或被控股的关 

系，使得他们的市场变化相互影响。图 3反映了个股的控股 

公司和被控股公司的关系。 
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图3 某上市公司控股公司和被控股公司关系 

如果企业 C的控股公司一共有 t个 ，构成了企业 C的控 

股公司集 ，用 K表示： 

K一 {(C1，叫1)，(C2， >，⋯ ，(G， )} 

其中，Wi表示企业C在公司C 中占有个股份比例 ，其中 O≤ 

Wi≤1。 

企业 C的股东一共有m+ 个 ，其中 m个企业 ， 个个 

人 ，构成了 C的股东集，用 G表示： 

G一 {<C1，叫1 >，(C2， )，⋯ ( ， )，(Pl， )，⋯ 

(P1，Wn )} 

其中， 表示企业 C 在公司 C中占有额股份 比例 ，Wl／'表示 

个人 P 在公司C中占有的股份比例，O≤Wi ≤1，O≤Wi ≤1， 

∑ 1 +∑训1／／一1。 
f一 1 一 1 

定义 1(控股) 对于企业 G 和企业 C ，如果存在 ∈ 

K 则表示企业 G对 C 控股，G 在 C 中占有的股份为 W 

=Kq·CJ·训，控股的算法表示为： 

@C ， 

定义 2(循环持股) 如果企业 C 和企业 C，相互之间存 

在控关系，即存在 @C C ，也存在 @CJ C ，则表示企 

业 C 和企业C，循环持股，表示为： 

OCi C。 

定义 3(间接控股) 如果企业 G 和企业 C，之间，存在 

C1，C2，⋯， ，满足 @Ci C1，@Cl C2，⋯，@ C，， 

则表示企业 G 对企业C，间接控股 ，表示为： 

@Ci 

其中， 表示企业 C 对企业 C，间接持股的间接度，n>O，C ， 

，⋯ ， 表示传递节点。 

间接控股具有传递性 ，即如果 8G C ，@ C ，且 i 
n+，” 

≠ ，则 @Ci C 。 

定义 4(交叉持股) 如果存在企业 G、企业 C，，既满足 

@G C ，也满足 @ = ，则表示企业 G 和企业 C 交叉持 

股，表示为： 

@G = 

交叉持股满足交换律和结合律。 

如果企业主营构成包括 ”类，构成了企业的主营构成集， 

用 y表示 ： 

Y一{(Gl，叫1)，(G2，W2)⋯(G ，Wn)} 

其中，Gf表示第i项主营构成， 表示第 i项主营构成在整 

个公司所占的比重，满足： 

∑Wi一1 

且任意企业的主营构成中，每一项 G 都互不相交。 

控股公司的变化会影响该公司的战略规划和发展格局， 

被控股公司的变化会影响该公司的财务状况和业务能力。设 

个股 S的控股公司有a个，分别为S一{S ”， }，每个控股 

公司 S 对该个股的影响因子为A ，个股 S的下游行业有 b 

个，分别为S一{S 一，Sb}，每个被控股公司 S，对该行业的 

影响因子为B 。 

同时个股 S的主营结构对应 了C个行业，第 i个行业对 

该个股S的影响度为 C ，因此，考虑到股权结构影响关系和 

个股的行业状况的个股 s互联网信息指标 CISI模型如下 ： 

 ̂ n A b  ̂ ( A 

CISI=CISIs一∑A CISI +∑Bs CISI + ∑Ci CISI 
i一 1 一 1 k一 1 

(6) 

5 互联网中证券影响因素信息获取 

为了有效地验证和实现信息的提取和市场的预测，本文 

选择了 1O个样本行业和 100个样本个股，关于样本行业的选 

择问题有如下 2点说明： 

①为了反映相互的影响，所选择的 1O个样本行业(板块) 

部分具有上下游关系； 

②所选择的 1O个样本行业是近期较为重点和关注的行 

业 ，市场波动较大，消息面比较频繁。 

所选择的 1O个样本行业的情况如表 3所列。 

表 3 本文所研究的 1O个行业 

关于样本个股的选择问题有如下 3点说明： 

①之所以选择主板中盘面较大的个股，主要是两方面权 

衡的结果。主板中业绩较好的个股盘面较大，相对能防止受 

人为操作的剧烈波动。 

②根据证券交易所报告中 100家具有代表性的主板公司 

组成 ，选样空间是在上海和深圳证券交易所主板上市交易且 

满足下列条件的股票：上市时间超过一年(流通市值排名在样 

本数 10 范围内的不受此限)；非 ST、非 ST*股票；公司最 

近一年无重大违规、财务报告无重大问题；公司最近一年经营 

无异常、无重大亏损；考察期内股价无异常波动。此方法是计 

算入围个股在考察期的平均流通市值及平均成交金额所 占市 

场比重，将上述指标按 2：1权重进行加权计算，再将结果从高 

到低排序 ，选取排名前 100名的股票构成指数成份股。成份 

股每年 1、7月进行样本股定期调整。本文采用的是 2013年 

1月调整后的样本股。 

③这些个股在互联网上都有较为全面的信息披露，也与 

本文选择的 1O个样本行业有着相互关系。 

因此所选择的 100个样本个股中部分如表 4所列。 
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表 4 本文所研究的 100个股(部分代表) 

通过互联网爬虫每天实时抓取互联网上出现的各类证券 

相关信息，主要的信息来源有 3类。 

新闻：主要是从各大新闻网站中获取最新的相关信息； 

微博：从新浪微博中获取最新的相关事件信息； 

论坛：从各大论坛尤其是股票论坛中获取最新的相关事 

件信息。 

除了各 自的来源不同外，本文将它们作为统一的消息来 

源进行分析，并对其进行建模。信息模型将信息的基本属性 

进行了定义，对于信息 N，定义为 

N一 {tt，stt，at，WS，ct，tm，tp，u1) 

其中，tt表示标题 ，s 表示副标题，at表示作者，WS表示来源 

站点，ct表示正文，tm表示发表时间， 表示该信息在该来源 

站点的分类， 表示该信息的链接 URI 。tp是一个 n元组， 

f声一{t ，t ，⋯，t }， 表示该站点的分类最大级数。 

然后对信息进行内容分析，提取信息中关于证券相关的 

信息内容，例如信息“中国人民银行决定 ，从 2011年 1月 2O 

日起，上调存款类金融机构人民币存款准备金率0．5个百分 

点”属于影响因素“财政政策”中“存款准备金调整”的分类，行 

为为“上调”，程度为“0．5 ”，发生时间为“2011年 1月 2O 

日”，根据分类知识，该新闻对时刻“2011年 1月 21日”大盘 

的影响度为一3，延时因子为 I。 

针对行业板块，例如信息“购新能源车最高补贴 12万”， 

属于“政治政策”中“产业扶持”的分类 ，行为为“新能源购车补 

贴”，程度为“120000”，发生时间为“2014年 4月 29日”，根据 

分类知识，该新 闻对时刻“2014年 4月 30日”的“新 能源汽 

车”行业的影响度为 2，延时因子为 0．2。 

针对个股，例如信息“酒鬼酒被指塑化剂超标 260 引发 

白酒行业塑化剂门”，属于“经营状况”中“质量问题”的分类， 
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行为为“塑化剂超标”，程度为“260 ”，发生时间为“2012年 

11月 19日”，根据分类知识，该新闻对时刻“2012年 11月 2O 

日”的“酒鬼酒 000799”的影响度为一1O，延时因子为 1。 

因此对互联网中的信息进行自动抽取最新的信息，然后 

将其分析整理后得到统一的数据模 型，信息 F可以被描述 

为： 

F一 {Title，Context，Addtime，Factor，Type，Behavior， 

Degree。Appendtime，IF) (6) 

各元素分别表示信息标题、信息描述、发表时间、所属影响因 

素、所属分类、具体行为、行为程度、发生时间，JF表示该信息 

对大盘、行业、个股等所产生的影响关系，可以描述为： 

IF一{iA ，⋯，if．} 

其中，n表示该新闻会产生的影响的 目标个数，对第 i个 目标 

的影响为 

if,一{Otype，Object，Impact，Delay} 

其中，Otype表示类型，为固定枚举型，1表示大盘 ，2表示行 

业，3表示个股。Object表示影响的具体 目标，如果为个股， 

则描述股票代码；如果为行业，则描述 自定义的行业编码；如 

果为大盘，则记录为 0。 

6 基于互联网信息对证券市场变化预测实验 

本文根据近期的时间，进行了数据采集、分析和预测实 

现，并根据结果与后来发生的情况进行实际校验。通过采集 

2014年 3月 1日--2014年 3月 15日半个月内的所有发生的 

相关信息事件，对其去重后一共有 12314条相关的信息事件 ， 

平均每天约 821条，每天的数据分布如表 5所列。 

表 5 所有发生的相关信息事件数量分布(3月 1日一3月 15日) 

其中带 *号的表示是周末，因为周末证券市场不交易，因 

此我们认为周末的消息对周一的市场影响时延为 0，即表示 

及时的影响。 

为了降低消息长时间影响所造成的计算复杂度 ，本文假 

设消息的时间周期为5天，即消息发生 5天后对市场不再造 

成影响，根据大盘综合指数： 

10 k 
z 

AJSj一 ∑ ∑ ×叫(N，，At) (7) 
i一1 J—l 

每个交易 日的大盘综合指数由近 5天内的消息事件综合决 

定 ，根据时间间隔按函数 叫(N ，At)产生因子变化。 

分布图如图 4所示。 



 

 ̂  ̂

＼ 八 ／＼ 八 八 
V ／ V ＼ 八 ／＼ 

|／ V ＼ 
y 

- 一 ，＼  一 一 一 ， 

图4 3月 1日一3月 15日所有发生的相关信息事件数量分布 

根据每个信息的数据情况，对这 15天内的 1O个交易 Et 

的 AISI指数按模型进行计算。表 6列出根据 AISI预测的每 

个交易 日的价值变化指数。 

表 6 每日AISI值(3月 1日一3月 15日) 

日期 

2014年 3月3日 

2014年 3月 4日 

2014年 3月5日 

2014年 3月6日 

2014年 3月 7日 

2014年 3月 10日 

2014年 3月11日 

2014年 3月 12日 

2014年 3月 13日 

2014年 3月14日 

预测变化值 
一 8 

— — 10 

8 

— — 40 

— — 10 

20 

— 18 

广1中 ■ { 
广] I _ -V 
l I ■ I 

■ ． I l l—I 
一 一 T 。 I 

图 5 11个交易日的实际交易 K线图(2月28日一3月 15日) 

表 7 3月 1日～3月 15日的市场行情与比较情况 

日期 盘价高价最低收盘要 箍  误差 
2014正 

2月 28日 
2014芷 

3月 3日 
2014生 

3月 4日 
2014l芷 

3月 5日 
2O14年 

3月 6日 

2014芷 

3月 7日 
2014芷 

3月 10日 

2014丘 

3月 11日 

2014丘 

3月 12日 

2014芷 

3月 13日 
2O14年 

3月 14日 

图 5描述了2月 28日一3月 15日之间 11个交易 El的实 

际交易数据 (为了反映 2月 28 Et到 3月 1日之间的变化情 

况，所以加入 2月 28日的市场行情)。 

根据实际变化与预测变化进行比较，结果如表 7所列。 

比较结果如图 6所示。 

． 一 八  

＼＼ ． ．一一 

： 

＼／ 

图 6 3月 1日一3月 15日的市场行情与比较情况分布 

由结果可以看出，预测的变化结果的趋势基本与实际情 

况符合，交叉情况属于预测失败的异常值。关于行业的 IISI 

与个股的 CISI原理和方法基本相同。 

结束语 过去几十年中，互联网的产生与飞速发展带来 

的不仅仅是技术的革命、产业的升级、生产力 的提升，也显著 

地改变了个体的信息获取与决策方式以及群体的行为。 

本文通过对互联网上的信息事件进行挖掘分析，对影响 

证券市场变化的经济周期、财政政策、利率变动、汇率变动、物 

价变动、通货膨胀、政治政策、行业变化、经营状况、上下游影 

响这 1O个因素分别进行了建模，使得在一段时间内的信息事 

件对这 1O个因素的影响程度是准确可度量的。最终根据模 

型综合分析得出市场变化的总体结论。该方法是基于互联网 

中信息本身的影响程度来对证券市场的基本面进行定量分析 

的，具有客观性和独立性 ，反映了证券市场价格变化的本质 ， 

与传统的定性分析具有本质的区别。 

然而证券市场是一个复杂、庞大的开放式系统，主观性与 

客观性是一个矛盾对立的辩证双方。本文虽然利用主观性和 

客观性的方法分别进行了研究，但是我们知道矛盾对立的双 

方在一定程度上可以相互作用、相互转换，现实市场中也会间 

歇性出现恐慌性群体影响，因此如何有效地把握主观性和客 

观性分析的一个平衡关系是一个难题，本文也没有对此进行 

深入的研究，这将是今后研究的一个重点。 
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