
第 4O卷 第 5期 
2013年 5月 

计 算 机 科 学 
Computer Science 

Vo1．40 No．5 

M av 2013 

一 种适用于复合术语的本体概念学习方法 

李江华L 时 鹏 胡长军。 

(北京科技大学国家材料服役安全科学中心 北京 100083) (江西理工大学信息工程学院 赣州 341000) 

(北京科技大学计算机与通信工程学院 北京 100083)。 

摘 要 术语的提取显然在本体概念学习中起着重要作用，由于汉语文本中词与词之间没有明显的界限，使得领域术 

语特别是复合术语的提取尤为困难。针对传统提取方法缺乏语义支持、计算量大、准确率低等不足，提出了一种适用 

于复合术语提取的本体概念学习方法。首先利用 自然语言处理技术过滤掉与术语无关的成分，对语句进行 自然切割， 

为领域术语提取提供完整的候选数据集，以保证候选领域复合术语不被误分。在此基础上，根据术语的领域统计和分 

布特征，利用术语频率和信息熵进行多策略的领域术语筛选，经同义术语识别与合并，获得领域概念集。经实验验证， 

提出的方法能够以较高的准确率从领域文本中提取出领域单词术语和复合术语。 
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Abstract Term extraction plays an important role in ontology concept learning based on text．Because of no clear 

boundary among words in Chinese text，domain term s，especially compound term s，are difficult to be extracted．Tmdi— 

tional term  extraction methods usually need large amount of calculation and lack of semantic supporting．A novel ontology 

concept learning method for compound terms was presented in this paper．At first，natural language processing technolo— 

gy is utilized to remove the irrelevant parts to get cand idate term s．Sentences in the text are cut by punctuation marks 

and removed parts，SO that the cand idate compound terms can be reserved from wrong cutting．The candidate domain- 

specific term s are filtered by term  frequency and inform ation entropy with multi-strategy，according to the characteris— 

tics of distribution and statistics of term s．Then domain-specific concept set is obtained after the synonymous terms 

recog-nition．Experimental results show that the method can extract domain-specific word terms and compound term s 

with higher precision． 
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1 引言 

随着互联网技术的发展，信息呈现爆炸式增长。如何从 

中发现知识并进行形式化表示，从而实现人机之间以及机器 

之间的信息交互、共享与重用成为一项重要的研究课题。基 

于此，研究者把目光瞄准了本体(ontology)。本体是共享概 

念模型明确的形式化的规范说明l_1]，本体明确地描述了领域 

甚至更广范围内的概念以及概念之间的关系，使得这些概念 

和关系在共享的范围内具有大家共同认可的、明确的、唯一的 

定义与公理l3]。本体为人机以及机器之间的交流提供了有效 

的途径，因此被广泛地应用于知识工程 、信息检索、机器翻译、 

信息交换、软件工程以及自然语言处理、智能信息集成等领 

域。领域本体可以由领域专家通过手工方式构建 ，但手工方 

式构建费时费力、易出错，且维护困难。为此，研究人员提出 

本体学习的概念，即自动或半自动构建本体的一系列方法和 

技术，它通过利用各种数据源以自动或半 自动方式新建或扩 

充来改编已有本体，由此构建一个新本体_2]。本体学习的主 

要任务包括领域概念、概念之间的关系以及公理 自动或半 自 

动获取，本体学习能够显著提高本体构建的效率，因此成为近 

年来的一个研究热点。 
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在概念学习中，最重要的一步就是术语 的获取。术语是 

专业领域中概念的语言指称，可以是单词，也可以复合词，即 

文本中的名词或基本名词短语，具有很强的领域性，能够表征 

领域的重要特征。复合术语是指 由多个词组合而成的术语 ， 

这些词可能与领域相关，也可能与领域无关，但其组合结果所 

表达的语义构成了领域的重要概念。如 ：“微观失效形貌”与 

“材料服役环境”都是复合术语，具有完整的语义，表征了材料 

服役安全研究领域的重要概念，其组合成份“微观／失效／形 

貌”与“材料／11t~役／环境”都不能表达与其相同的语义。 

由于中文在词法、句法构造及语法上区别于西文，如词与 

词之间没有明显的界限、词语缺乏形态变化、词序严格等，使 

得基于西方语言的较为成熟的术语抽取和关系学习理论与技 

术并不完全适合于中文。由于汉语文本中词语之间无明显界 

限，因此中文分词技术是术语抽取的基础。中科院计算所的 

ICTCLAS中文分词系统是目前分词正确率最高的系统之一， 

作为对普通文本的分词，其可以达到最好的效果。但由于专 

业领域词汇的缺乏，在分词过程中，一些能够代表领域特征的 

重要专有复合术语常被错误地切分成多个单词，从而失去了 

其本身表征的领域含义。这样的切分失当对于术语的提取影 

响很大，使得学习效果较差 。如上文提到的“微观失效形貌” 

和“材料服役环境”，在进行分词时分别被分成了“微观／失效／ 

形貌”和“材料／IR役／环境”，从而失缺了概念本身应有的语 

义。一些研究者把分词后的结果直接作为候选术语，忽略了 

分阋过程误分的影响，从而失去了重要领域概念 的抽取可能 

性 。 

本文以本体概念的学习为研究对象，结合自然语言处理 

和统计学技术，提出了一种适用于复合术语的本体概念学习 

方法，力图提高从领域文本中发现并抽取出领域术语，特别是 

复合术语的性能，从而提高领域本体概念学习的正确率。本 

文第 2节综述了当前国内外的相关研究状况，分析了当前研 

究中存在的问题 ；第 3节详细论述了本文提出的适用于复合 

术语的本体概念学习方法 ；第 4节设计了相关的实验 ，对本文 

提出的学习方法进行了验证、比较和分析；最后总结了本文的 

工作并提出了下一步的研究设想。 

2 相关研究 

国外在本体学习研究方面起步较早，目前已经形成 了较 

为成熟的理论与技术，一些典型的基于文本的本体学习工具 

也已经被开发出来。Amir Kabir设计了基于波斯文 的文本 

学习工具 Hastil_5]，该工具将 自然语言处理和统计方法相结 

合，利用逻辑推理、模板驱动、语义分析等方法从文本中抽取 

概念及其关系，是为数不多的一个能够获取本体公理的工具。 

意大利 Rome构建的基于英文的 OntoLearn本体学习工 

具l_6]，其核心是采用机器学习的方法从文本集中抽取领域术 

语，使用通用本体 WordNet对抽取的术语进行解释，从而形 

成概念及其之间的关系。德国 Karlsruhe开发了基于英文和 

德文文本的本体学习工具TextToOntoE ，该工具集成了多种 

算法，采用机器学习、统计、模式匹配等方法从文本中抽取概 

念及其关系。 

近年来国内学者在基于中文的本体学习方面也做了大量 

研究。陈文亮等人提出利用 Bootstrapping的机器学习技 

术 ]，从大规模无标注真实语料中使用种子概念和模式匹配 

的方法自动获取领域词汇。张锋等利用互信息(MI)方法实 

现中文术语抽取_g]。杜波等人采用统计分析与自然语言规则 

相结合的方法实现了术语抽取l1 。程勇等人研究开发 了本 

体学习工具 OntoSphere_1 ，该工具采用基于 HowNet和统计 

学的学习方法从领域文档中学习专有术语。刘柏嵩完成了实 

验系统 GOLF~ ]，该系统基于 TextToOnto本体学习工具包， 

、在系统中集成了术语相关频率 (RTF)、词频逆文献频率 

(TFIDF)、信息熵(Entropy)以及C值／NC值等统计方法进行 

领域概念学习实验。何婷婷等人提出了一种基于质子串分解 

的中文术语自动抽取方法_1 ，其使用C值的方法获取候选词 

串，然后采用分解和统计的方法抽取领域术语。张春霞提出 

了一种使用主动词和语义角色来提取领域概念的学习方 

法l1 。于娟提出了一种基于结合词性分析与串频统计 的词 

语提取方法 1 。 

综上所述，基于文本的本体概念学习方法主要有基于语 

言学的方法、统计方法和二者相结合的混合方法。基于语言 

学的方法通常是采用 自然语言处理技术 ，一般步骤有文档预 

处理、分词及词性标注、停用词处理；根据语言特点及语法结 

构来构造模板或规则进行短语识别等 。其优点是不依赖于语 

料库，准确率高，计算量小，能较好地反映语义信息；缺点是分 

词准确性多依赖于词典，规则需要手工建立，很难保证完备性 

与一致性 ，针对不同的语言可移值性较差。基于统计的方法 

在对大量语料进行分析的基础上，根据领域词汇与普通词汇 

在语料库中不同的统计特征识别领域术语，常用的统计方法 

有：串频统计、互信息、TFIDF、RTF、Entropy和C值／NC值、 

领域相关度与一致度等。基于统计的方法适用于对大规模语 

料进行处理，不需要词典，不受语言限制。而其缺点是缺乏语 

义逻辑，计算量大，依赖于选取的语料库，准确率不高，低频术 

语常被过滤掉。混合方法可以兼顾二者的优点，既适用于对 

大规模语料库的处理，又能保持一定的语义逻辑，但仍然依赖 

于词典和规则，统计部分的语义支持和准确率有待于进一步 

提高。 

上述方法虽然能够进行本体学习，但在候选复合术语串 

的发现问题上，有的研究者没有予以考虑 ，而有的研究者结合 

互信息或C值采用统计的方法去发现候选串，一方面缺乏语 

义支持，另一方面在统计的过程中采用词汇组合的方式，计算 

量大，目标性不强，漏统、误统率高。这些问题都会造成领域 

术语提取，特别是复合术语的提取准确率与召回率较低。本 

文提出的概念学习方法是基于语言学方法与统计方法相结合 

的混合方法，在进行算法设计时避免了上述问题的出现，能够 

以较高的准确率从领域文本中提取出领域术语，特别是领域 

复合术语 。 

3 适用于复合术语的本体概念学习方法 

本文提出了一种适用于复合术语的本体概念学习方法， 

用于从文本中抽取领域术语，尤其是复合术语。该方法的基 

本思想是：为了提高领域复合术语抽取的准确率，在分词的过 

程中，一方面要保证获取文档中所有可能与领域术语有关的 

名词和名词串，另一方面要保证这些名词串不被错误地切分。 

该算法首先对文本进行中文分词和词性标注，但并不以分词 

的结果作为词语分割的标准 ，而是以标点符号分隔的句子为 

基本处理单位，依次过滤掉与术语提取无关的成分，对句子进 
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行自然切分，对切分结果形成的字串，使用统计和词性分析的 

方法提取其中的名词和基本名词短语。根据赵军等的研究结 

果_】 ，基本名词短语的构成定义如下： 

定义 1 基本名词短语(以下简称 baseNP) 

baseNP 动词+名词 

baseNP-~baseNP+baseNP 

baseNPr+baseNP+名词 

baseNP--~限定性定语+ baseNP 

baseNP--~限定性定语+名词 

其中，限定性定语一形容词 1区别词I动词 1名词 l处所词 l 

(数词+量词)。 

定义用表达式递归描述了基本名词短语 的词性构成形 

式，如，基本名词短语可以由名词加名词构成 ，也可以由基本 

名词短语加基本名词短语构成等。该定义将作为候选术语抽 

取过程中基本名词短语的识别依据。 

本文的学习算法 自上而下分为 4个层次 ：①候选术语抽 

取，对语料库进行分词及词性标注、无关项删除等处理，为领 

域术语筛选生成候选术语数据集；②领域术语筛选 ，经过①得 

到的候选词汇中含有大量的非领域词汇，领域术语筛选就是 

从中筛选出能够代表领域特征的词汇，产生候选领域术语集； 

③同义术语识别，术语是语法层面的处理单位，多个同义术语 

可以用一个概念来表示，如“电脑”和“计算机”表达的是同一 

语义，而概念是语义层面的处理单位，一个概念只表达一个语 

义，可以对应多个同义术语，因此需要识别合并多个同义术语 

为一个概念；④专家审核 ，为提高领域概念的准确性，还需要 

领域专家对机器学习生成的候选领域概念进行人工审核。本 

方法的具体处理流程如图 1所示。 

侯选术语抽取 I 
一 一 一 一 一 一 一 一 J 

I 

领域术语筛选! 
— ． — ． — ． — ． — ． — ． — ． — ． ． ． ．J 

I 

同义术语识别 1 

— ．  ． — ． ． ． ． ．  — ．  ． J 
I 

专家人工审核 I 

图 l 本体概念学习流程 

3．1 候选术语抽取 

候选术语抽取的目标是从语料库文本集中抽取出所有可 

能的名词和基本名词短语，抽取算法描述如算法1所示。 

算法 1 候选术语抽取算法 

Step1 文档预处理。把不同格式的待处理文档去除插图和表格等， 

将其转变为统一的纯文本格式。 

Step2 中文分词及词性标注。本文所使用的中文分词软件是中科院 

计算所的 ICTCLA$2011版。 

Step3 删除停用词。停用词是指那些在各领域中出现频率都很高。 
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并且与领域概念抽取无实际意义的字或词，如：“的”、“是”、 

“些”、“然而”、“因此”等一类词。在算法中可以对停用词表进 

行扩充，被删除的字或词使用空格代替。 

Step4 根据标注的词性删除语句中的冠词、连词、介词、助词、代词和 

感叹词，因为这些词性不参与构成名词或基本名词短语[”]， 

与领域概念无关，被删除的字或词使用空格代替。 

Step5 统计剩余文本中每个字符出现的频次，删除只出现一次的字 

符，使用空格代替，目的是为了提高语句的自然切分度。／* 

在一个包含多个领域文档的语料中，只出现一次的字符尽管 

也有可能是领域术语，但这种可能性是非常小的。为了提高 

自然切分度，将其删除是合理的，即便不删除，在任何统计方 

法中，其都会因为词频太低被过滤掉。*／ 

Step6 删除单独出现的动词、副词、形容词，使用空格代替。所谓单 

独出现，是指这些词的两端不与任何其它汉字相连，这些词与 

名词短语无关。 

Step7 对于剩余的被空格和标点符号切割开的字符串，统计每个串 

的长度与出现的频次，相同的串只保留一个，频次加 1，去除 

重复串；被长串包含的短串频次加 1。 

Step8 按长度对所有的串进行升序排列。根据串长(即串所含的字 

数)分别做如下处理： 

①一字串和二字串，如果该串是名词且频次大于指定的阈值， 

则入库为候选术语；否则，舍弃。 

②三字串，如果是名词或构成名词短语且频次大于指定的阈 

值，则入库为候选术语；否则，该串的分词结果 aI bc或 abl C 

交由①处理。 

③四字串和五字串，如果该串是名词或名词短语且频次大于 

指定的阈值，则入库为候选术语 ；否则，根据该串在句中原 

始分词结果，交由①或者②处理。 

④六字及六字以上串，如果该串是名词或名词短语且频次大 

于指定的阈值 ，则入库为候选术语；否则 ，根据名 词短语 的 

词性构成，提取其中的最长基本名词短语，对串进行二次切 

割，对每种可能的切割结果根据串长交由①或者②或者③ 

处理。 

由此完成了候选术语的抽取，由于在抽取的过程中首先 

去除了与术语抽取无关的各种成分，对语句进行了自然切割， 

因此不会对可能的复合术语造成误分。一方面采用统计方法 

结合名词短语的词性构成，根据重要的领域术语在本领域文 

本中出现频率必然高这一原则，保证了候选复合术语集的完 

整性；另一方面，在抽取候选术语时参照分词软件的分词结 

果，避免了个别不构成词汇的串因出现频率高而被误统为词 

汇，降低了错误率。 

3．2 领域术语筛选 

从上述步骤中抽取出的候选术语都是名词或名词短语， 
一 部分是领域内术语，也有一部分可能不是领域内术语，因此 

需要对抽取的术语集进行过滤 ，以筛选领域相关术语。领域 

术语的过滤是根据领域术语在领域文档集与非领域文档集中 

不同的统计特征来实现的。术语的过滤应该遵循 3个原则： 

①领域术语在领域内文档集中出现的频率应大于在非领 

域文档集中出现的频率； 

②领域术语由于其不同的领域特性，在不同领域中的分 

布是不均匀的； 

③领域术语在领域内文档之间的分布是均匀的。 

为此，在前人研究的基础上_1 ，提出进行领域术语过滤 

的 3个步骤： 

为了便于说明，假设领域集 D=(D ，D2，⋯， )，其中 

D 表示目标领域，其它为反例文档领域。 



 

(1)首先过滤掉非领域术语，即那些在领域内相对于其它 

领域出现频率较低的候选术语。有部分候选术语可能同时是 

多个领域的术语，其在相关的其它领域中出现的频率可能高 

于本领域。为了减小这种候选术语被过滤掉的概率，同时为 

了避免领域语料规模对候选术语出现频率的影响，选择如下 

方法进行过滤： 

①计算候选领域术语在各领域中的平均出现频率。 

A(￡fD )=t ．f／m ( =1，2，⋯， ) (1) 

式中 ， 表示术语t在领域D 中出现的频率，m表示领域 

D 内文档数 目。 

②候选术语在领域内的平均出现频率应高于在其它领域 

内平均出现频率之和的均值，即按式(2)进行过滤，将不满足 

条件的滤掉。 
” 

A(tjD】)>∑A(￡} )／( 一1) (2) 
2 

(2)术语在领域间的分布采用术语的熵值来计算，如式 

(3)所示。 

GDC(tlD)=一 ∑ P(￡，D2)*log2(P( lD)) (3) 
ED 

P(￡jD)≈￡ ， ／∑tf,．f (4) 

式(3)的值越小 ，说明术语在领域间的分布越倾斜 ，其越 

有可能是某些领域的术语；相反，值越大，说明术语在领域间 

的分布越均匀，说明术语可能是领域间的一个通用词汇，应被 

过滤掉。 

(3)设有领域 Df的文档集为( ， ，⋯，d )，术语在特定 

领域文档中的分布如式(5)所示。 

DC(￡』D )=一 E P( ， )*log2(P( ， )) (5) 
djt 

P(t，d J ≈ freq,．iftf ． (6 

式中，freqt， 表示术语t在第 个文档中出现的频率。式(5) 

的值越大，说明术语在该领域内文档中分布越均匀，其越有可 

能是该领域内术语 ；值越小，说 明术语在领域内分布不均匀， 

其可能不是领域内术语。 

通过第(1)步过滤，过滤掉了那些在考察领域内出现频率 

低于反例领域中出现频率的候选领域术语，这部分候选术语 

不是领域术语；通过第(2)步过滤，过滤掉那些在各领域出现 

频率都较高的通用词汇；通过第(3)步过滤，过滤掉那些在领 

域个别文档中出现频率较高的候选领域术语，因其分布的不 

均匀性，这部分术语也是领域无关的。之所以采用这样 的 3 

个步骤逐次过滤并且不使用加权值最后过滤，一方面是因为 

语料集中往往包含大量的词汇，逐次过滤将会逐次减少下一 

步的计算量，避免加权最后过滤造成的大量无意义计算；另一 

方面，第二次过滤中值要越小越好，第三次过滤中值要越大越 

好，可能存在一些通用词汇，在某些领域内出现频率不高，但 

分布都比较均匀，颠倒过滤顺序会造成漏滤，并影响术语的抽 

取 。 

3．3 同义术语识别 

同义术语的识别可分为两种方法。第一种是基于统计的 

方法，在大规模的语料库中，选取一组特征词，统计词汇上下 

文一定大小窗口内各特征词出现的频率，形成词汇的特征向 

量，通过计算词汇向量间的夹角余弦作为词汇之间相似或同 

义度的衡量。第二种方法是查阅词典或知识库，常用的有 

WordNet、同义词词林和知网(HowNet)。WordNet是一个英 

文的知识库[1 ，包含了语义信息，它对不同的词性划分了不 

同的同义词集合，每个同义词集合都代表一个基本的语义概 

念，并且这些集合之间也由各种关系连接。同义词词林是一 

个中文同义词典_】 ，其存在格式类似于 WordNet，把词汇 以 

层次关系组织在一棵或几棵树中，树中的每个结点就是一个 

概念。与 WordNet和同义词词林不同，知网中的概念是用义 

原来描述的，义原的组织形式是一种树状的层次结构，义原之 

间也存在着上下位关系、同义关系、反义关系等多种关系[2o]。 

本文通过查阅同义词词林进行同义术语识别和合并，不足之 

处在于，同义词词林只能识别普通的同义词，缺乏对特定专业 

领域复合术语的支持。但由于领域复合术语同义同并不多 

见 ，因此从汉语同义词识别的角度看，同义词词林是最佳的选 

择。 

3．4 专家审核 

本文所提出的概念学习方法采用的足 自然语言处理与统 

计相结合的方法。在学习的过程中，一方面使用了分词软件 

和统计方法，由于分词的正确率达不到 100％，存在着误分， 

统计方法的使用也存在着误差；另一方面，由于领域专业词汇 

的缺乏，利用同义词词典并不能识别出所有的同义术语。因 

此，为了提高领域概念抽取的准确性，还需要领域专家人工参 

与，对学习算法产生的领域概念进行审定。 

4 实验与分析 

4．1 语料及评价标准 

为了构建材料服役安全研究领域本体。同时为了验证文 

中提出的候选术语抽取和领域术语筛选算法，本文收集 了 

127篇材料服役安全研究领域的文档(共 22余万字)作为术 

语抽取的正例文档，以从复旦大学语料库中选取的一部分语 

料作为反例文档，其包括以下领域：艺术 130篇、交通 130篇、 

环境 130篇、经济 130篇、医药130篇。实验评估方法采用广 

泛使用的准确率(precision)、召回率(recal1)、和 F指数(F- 

measure)。准确率是指正确抽取词汇数与抽取词汇总数的百 

分 比，召回率是指正确抽取词汇数与语料中所有词汇数的百 

分 比，F指数是指准确率与召回率的加权机体平均值，具体公 

式分别如下： 

precision=corrgCtextrozted~allotracted (7) 

recall=c " c fm“ ／nZ ∞ 抛s (8) 

F-mea “ ： 也粤 (9) 
preczszon-T， c“ 

式中，∞ c 表示从文本 中抽取的正确的术语数， 

all 表示抽取出的全部术语数，nZZ 表示语料库包含的 

正确的术语总数。 

4．2 候选词语抽取实验与分析 

本实验的目的是为了验证本文第 3．1节所提出的算法从 

领域文档中抽取候选名词和基本名词短语的性能，算法设计 

的目的是尽可能为领域术语筛选提供全面的候选名词和名词 

短语，尤其是名词短语。在 127篇材料服役安全研究领域的 

文档集中，分别使用ICTCLAs、基于互信息和 C值的方法与 

本文算法在同一硬件平台上进行了抽取比较，其中使用 ICT— 

CLAS分词结果只统计其中的名词，抽取结果如表 1所列。 

相关的实验环境包括 ：双核 IntelT6570 CPU 2．1GHz，2GB内 

存，160GB硬盘，Window XP操作系统和java编程实现。 

· 】7] · 



表 1 候选术语提取结果比较 

从实验结果看，本文的算法无论是在准确率还是在召回 

率上都是最优的。ICTCLAS2O11抽取出的词汇较多，且准确 

率只有9O．58 。这是因为在实验中，由于领域专业词汇的 

缺乏，ICTCLAS把一些领域复合词进行了误分，如“金相组 

织”被分成了“金相／组织”两个词，“洛氏硬度”被分成 了“洛 

氏／硬度”两个词等。互信息方法通过组合相邻两个或更多的 

词，通过计算共现频率判断其组合方式是否可能构成候选复 

合术语。由于这种方式必须考虑一个串中所有相邻词语的组 

合情况 ，但并不考虑组合在语义上是否成词，也不考虑是否构 

成名词或名词短语，只要共现频率达到阈值，即认为它是一个 

复合词，因此抽取出的总词数多于本文算法，但正确抽取数偏 

低，计算量较大，耗时较长。而 C-value通过计算串及其构成 

子串的相关性，来判断串是否可能构成候选复合术语，对串进 

行初步过滤，但串的分解及子串的形成都存在着多种可能性， 

完全的分解及组合需要大量计算，对于相关性的判断通过设 

定概率阈值，缺乏语义根据，因此不能保证计算过程获取的串 

是有意义的词语，并且耗时较长。本文算法由于在设计时首 

先过滤掉了与术语提取无关的成分，通过对语句的自然切分， 

保证了潜在的候选复合术语不被误分，又通过语法分析和串 

频统计选取候选术语集，在一定程度上增加了语义支持，提高 

了候选串成为有意义的名词或名词短语的准确度，同时避免了 

使用组合方式判断是否成词带来的开销，计算量较小，准确率 

和召回率都高于其它方法。在本文算法的实验中，“应力腐蚀 

裂纹”、“屈服强度”等专业复合术语都被正确地抽取出来了。 

4．3 术语过滤实验与分析 

本实验的目的是为了验证本文第 3．2节所提出的术语筛 

选算法的过滤性能，算法设计的目标是从第3．1节算法抽取 

出的大量候选术语中尽可能准确地筛选出领域术语。为了便 

于说明，使用本文算法同TFIDF算法和文献E2o]提出的DR 

+DC方法进行比较( —O．9，J9—0．3)。在实验中， ，的过滤 

阈值取300，第(2)步过滤的阈值取 1．0，第(3)步阈值取 2．5， 

实验结果如表 2所列。 

表 2 领域术语筛选结果比较 

从实验结果看，TFIDF因为仅仅是从词频的角度进行过 

滤，所以召回率比较高而准确率较低；DR+DC基于传统的领 

域相关度与一致度，但没有考虑术语在不同领域间的分布特 

征；本文的算法既从词频的角度过滤，又充分考虑到了领域术 

语在领域内和不同领域间的分布特征，所以不管是从准确率、 

召回率还是F指数，其都是优于TFIDF算法和DR+DC方法。 

结束语 针对领域复合术语提取准确率和效率低的问 

题，本文提出了一种适用于复合术语的本体概念学习方法，该 

方法结合了自然语言处理与统计方法的优点。在候选术语的 

提取上，根据 自然语言的特点，逐步过滤掉与术语提取的无关 

项，形成对语句的自然切分，确保潜在的复合术语不被误分。 

· ]72 · 

同时结合词性分析与串频统计进行候选术语识别，避免了使 

用组合词汇共现频率判断是否构成复合术语而带来的计算量 

大、误差大、缺乏逻辑语义的缺陷，保证了领域候选术语的正 

确性和完整性，为领域术语的筛选提供了较为完整的候选数 

据集。在术语筛选过程中，根据术语的领域特性，以及术语在 

领域内和不同领域间的分布特征，提出了基于多策略的3次 

过滤方法。经过实验验证表明，本文提出的基于中文文本的 

本体概念学习方法优于传统的方法，能以较高的准确率和效 

率从文本中提取出领域概念，尤其是复合术语。下一步我们 

将在领域文本中概念间关系的自动获取上开展研究，以完善 

领域本体的构建 。 
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