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摘 要 文 本分类在信息检索、Web文档自动分类、数字图书馆、自动文摘、文档的组织和管理等多个领域都有着广 

泛的应用。提出一种改进的基于语义理解的文本情感分类方法，在情感相似度计算中加入情感义原来重新修正定义， 

并综合情感短语倾向性的研究，侧重情感词与否定词、程度副词的组合形式分析，重点提出否定词程度副词综合处理 

模块。结合以连词为划分标准的语句情感倾向性分类处理，提出一种文本倾向度算法，以实现基于语义理解的文本情 

感分类。实验结果表明，与传统的语义理解算法相比，该方法的分类效果有了一定程度的提升。
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Abstract Text classification has a wide range of applications in information retrieval, Web automatic document classifi­
cation, digital library, automatic abstracting, document organization and management. An improved text sentiment classi­
fication method was put forward based on semantic understanding. Emotional sememe was joined to revise the definition 
in the emotional similarity calculation and the development of emotional phrases^ sentiment was combined. Focusing on 
emotional words and negative words ? the degree of adverbs combining form of analysis ? and module complex negative 
word and adverb were put forward. Combining with the use of conjunctions as the standard of the sentence for emotional 
tendencies classified processing,a text propensity algorithm was given to judge the text sentiment and classify the text. 
Experimental results show that the classification results with the method improve when comparing with the previous al­
gorithm.
Keywords Improved semantic comprehension, Text sentiment classification, Negative words, Adverb of degree, Sen­
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1 引 言

第三十八次中国互联网发展状况统计报告显示，中国网 

民达 7. 10亿，互联网普及率达 51. 7%[1]。随着互联网的普 

及，网络作为信息传播和获取的主要平台，承载了信息交流的 

主要工作。人们可以在论坛、博客等社交网站随意发表个人 

观点和意见，而通过对文本倾向性的判断可以处理这些观点 

及意见，并分析其情感等，因此文本情感分类得到了广泛的 

应用。

国内外诸多学者对词语、语句相似度计算做出了一系列 

研究。从 20世 纪 8 0年代开始，R. Pada首先基于 WordNet 

对英文词语相似度计算进行了研究，但并未将语义树和语义

距离中概念节点之外的因素纳入计算，因此该词语相似度计 

算方法仅仅考虑了语义距离[2]。 P. Resnik于 90年代引入了 

信息量这一因子来对R . Rad a的研究进行了改进，由于概念 

节点和祖先节点之间存在信息量差值，因此运用差值进行计 

算从而得到词语相似度[3]。随后，Rigau和 A ghre等人综合 

前人的研究结论，提出了一种综合语义距离、语义树深度、概 

念节点信息量的词语相似度算法M 。 Lillian[5]主张如果上下 

文存在语义相近的词，那么这些语义相近的词也应该是相似 

的，我们称其为基于相关熵的计算方法，以此得出的词语相似 

度可以借助词典和统计计算模型来判断文本倾向性，可以利 

用抽取的短语倾向来判定[6]，也可以人工训练机器学习语料 

来进行判定[7]，但准确率较高的是支持向量机的方法。在中
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文研究方面，张积家最早提出的词语相似度计算是通过引入 

字符相似度得出的[8]。关毅等人通过对实词的研究，将汉语 

词汇相似度计算与统计数据联系起来，取得了良好的效果[9]。 

章成志则对词素进行了改进，从而得到一种相似度算法[1°]。 

田久乐等通过研究《同义词语林》进而发现了中文词语相似度 

的计算方法[11]。闻彬等赋予概念情感语义，进而有效判断文 

本的情感倾向性[12]。马力等采用向量空间模型的方法，提出 

了支持向量机的文本情感倾向分析方法[13]。徐健锋等结合 

机器学习的方法，提出了一种混合中文情感分类算法[14]。中 

文文本倾向性研究起步较晚，尚存在不足之处。

基于机器学习的方法和基于语义的方法是最常用的两种 

文本分类方法。基于机器学习的方法利用标注好的训练集通 

过成熟的机器学习算法来构建分类器，将其作为一个基准用 

于以后对测试集进行分类，但是其不能很好地处理文本的语 

义信息;基于语义理解的方法以词语相似度为基础来计算褒 

义、贬义种子词从而得到词语情感极性值，并整合短语倾向、 

句子结构以更全面地得到文本的情感倾向，本文基于此提出 

一种改进的语义理解文本情感分类方法。

2 引 入 情 感 义 原 来 计 算 词 语 情 感 相 似 度

2 . 1 《知网》语义相似度计算

对于两个词语％ 和 W 2，假设词语％ 有 7Z个 义 项 ^， 

L ，…，I ，词语W 2有肌个义项Zi，Z 2，…，Zm ，则可以通过 

义原的相似度来计算词语的相似度，其计算公式如下：

Sim(W 1 ,W2) =  max S im O ^ Z D  (1)

2 . 2 义原相似度计算

义原是概念的基本单位，也是一切计算的基础。语义距 

离有助于义原的计算。语义距离是一种最短路径，该路径用 

于连接实体义原树中的节点。语义距离副作用于相似度。假 

设语义距离为山则其义原相似度为：

S im ip ! (2)

其中，巧和朽表示义原 W 是路径距离，a是一个调节参数。 

式(2)只利用路径距离来计算相似度，但是义原之间的关系众 

多，若将其都考虑进来则能够使义原相似度的计算更为准确， 

计算公式如下：

Szm(P 1?P 2) =  ̂  (3)

其中，执，咏为义原巧和朽在义原树中的深度。

2 . 3 概念义原相似度计算

2. 3.1 虚词概念的相似度计算

实词和虚词是两类毫不相干的词语，因此可以认定他们 

之间的相似度为零。虚词不表示实在的意义，对于虚词而言， 

相似度的计算比较简单，只需与关系义原和句法义原对应 

即可。

2. 3. 2 实词概念的相似度计算

实词相似度的计算较复杂，其中涉及语句环境的影响。 

其基本思想与模块化处理的思想基本一致:将整体拆分为几 

个模块，通过对各个模块之间的相似度计算结果进行汇总从 

而得到整体相似度。整体相似度可以记为：

SimCS:，S2) =  (S:，S2) (4)
i= l

通过观察发现，Simx和 Sz_m 4 的取值在很大程度上影响 

了相似度计算的准确性，因此对公式进行了改进，得到：

Szm(Si, S2) =  U Sim j (Si, S2) (5)

仅仅考虑第一义原<对其他义原之间的相互制约关系，是 

与《知网》的描述相悖的。根据《知网》的描述，除了第一独立 

义原相似度之外的其他义原相似度也应该是相互独立的，因 

此游春晖[15]提出独立计算义原相似度的计算公式：

SimSQsi，s2)= 私 SimPi Qpi，p2) +  SimPi Qpi，p2) X
P iP  i ( p l ，p 2 )  ( 6 )

上述公式都是在概念的意义上考虑词语的可替换程度， 

并未考虑词语的情感意义，因此本文在计算情感相似度时引 

入了情感义原E _ o % z )，概念Y ，Z 的相似度计算如下：

Si?nS (Y ,Z) = a ii ]̂_ SimPi ipi ̂ p i) SimPi (/?i ? ) X

PiPiCpi，p2))~\~(J2Emo(X ，Z ) (7)

引入情感义原来对 ( & ，&  )， ( & ，&  )， 

( & ，& ) 进行修正。当情感义原相同时，该值被设定为1;否 

则被设定为〇。根据经验并结合研究结果，参 数 ^和 ^分 别  

取 0. 7 和 0. 3 时实验效果最佳。实验数据详见第3节。

2 . 4 词语情感倾向度计算

根据相似度可得情感值，知网中的情感词并不涉及情感 

强度的计算。经研究发现，使用基于语义相似度的方法对情 

感词典中词语的情感权重进行计算可以得到较高的准确率， 

即将情感词与基准词配对后进行计算[1617]。假设种子集 

S從山咖= {P O ，iVG}，其中，P O 指褒义基准词集，iVG为贬义 

基准词集，褒义贬义基准集是从Howne t中人工挑选的，则词 

w 的情感权值为：
1 M 1 JV

oCui) =  p 〇i ) ~ ^  Yj^ im (yWjng j ) (8)

其中， e  p o , e  iVG，m 和 iv分别为褒贬基准词的个 

数。设置数字〇为阈值，〇化)>〇表示该词为褒义，〇(w <〇 

表示该词为贬义，而〇(以的数值则表示该词的褒贬倾向度。

3 情 感 词 句 处 理

文本情感倾向的判定不能单纯地依靠情感词语，带有感 

情倾向的短语也是研究的内容之一，因为情感词汇与不同的 

词汇搭配而出现的情感倾向是截然不同的，所以本文在研究 

情感词情感向的基础上侧重研究情感词与其他词的组合形 

式，比如否定词、连词、程度副词，它们通过修饰目标词而形成 

的短语是对句子进行情感分析的基础。

3 . 1 情感词的分类定义

情感词是能够表达情感的一类词语，但同样的情感词又 

可以划分为不同的种类，其具体分类如表1所列。

表 1所列为句子处理中常见的两类情感词，只有准确判 

断动态情感词的情感倾向才能准确地计算句子的相似度。 

例如：

句 1 “这辆车的悬挂真软”

句 2 “沙发真软啊”

句 1 中“软”表示贬义，句 2 中“软”则表示褒义。难以判
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断动态情感词的情感倾向的原因在于其与其他类型的词语相 

组合，3. 2 节将给出具体的解决方法。

表 1 动态情感词分类

定义 随目标词不同，倾向不同

动态情感词 举例 大、小、高、低 、软

符号表示 D S O iw o r d )

定义 不随目标词变化而产生变化

静态情感词 举例 漂亮、善良、淳朴、优雅、

符号表示 S S O iw o r d )

3 . 2 短语倾向性分析

语义倾向（S O ):对于相同的问题评论性文本，文本所表 

达出来的褒扬或者是贬损的态度被称为语义倾向。语义倾向 

可以定义为一个二维数组，即极性和强度，其中一个表示文本 

态度，一个表示文本态度的强度，如式(9)所示：

S0 ( text) =  (P ，T ) (9)

其中，̂€{ — 1，〇，1}(一1表示贬义，〇表示中性，1表示褒 

义）；T 表示情感强度的大小。

动态情感词短语①S O (phmse)):以目标词为中心，与动 

态情感词相结合成为动态情感词短语，通常将两者合并为一 

个整体来进行处理，如 3. 1 节中提到的“悬挂软”为动态情感 

词短语。

借鉴文献[18]所提出的关联词规则对DSOCphmse)进行 

处理，具体处理过程如下：

Step 1 找到距目标词汇最近且已判别倾向的情感词， 

并判断是否存在关联词，若存在则按以下公式进行计算： 

r(p 〇,T〇), 并列关联词

DS〇Cword)=i (P 〇,2T〇 ) , 递进关联词 （10)

L(P 。，一 T。）， 转折关联词

Step 2 若不存在则抽取目标词，则通过两类动态情感 

词词典的交集关系来划分两类动态情感词词典DDIC :正向 

词典PDIC(大、高、硬)和负向词典ND I C (软、小）。定义关系 

如下：

(P D IC f]N D IC = 0
,, (ID

1 PDIC U  N D IC =  DDIC
根据词语倾向，定义目标词情感倾向为(i V ，T V )。D S O  

的搭配倾向如式(12)所示。

DSCKuxrrd)=
P = PW，T = TW ， 

P = - PW,T = T , 

PW =  0,T = 1 ,

PW =  0,T = 1 ,

Pw ^〇 D W ordeP D IC  

且有特殊修饰词

others

( 12)

3 . 3 否定词及短语倾向性研究

仅仅通过语义层次的分析来判定情感词汇的倾向性还不 

能完全地表达文本的情感。例如:“结局很完美”和“结局很不 

完美”，“完美”这个情感词本身就是褒义，“不”（否定词）和 

“很”(程度副词）的出现改变了该句子的情感倾向。因此，在 

考虑形容词、副词、动词等的搭配后，否定词的研究对文本的 

情感倾向判断显得十分重要，例如:“不/ d 完美/ v”“不/d 喜 

欢/ a”等。“完美”和“喜欢”这类情感词本身具有一定的倾向

性，但若其与其他词搭配则会出现倾向性的改变。本文从 

H o w N e t中人工抽取常见的否定词来组成否定词词典，并提 

出否定规则，如表2 所列。

表 2 否定词表

否定词

不、不对、不再、不曾、不至于、从不、从未、毫不、毫无、并非、绝非、断然、没、 

没有、尚未、未、未必、未尝、未曾、永不、不大、不太、不很、很不、极不

词语情感数值计算方法中否定词的出现将导致倾向性反 

转，在语句含有否定词时结合中文语义“双重否定表示肯定” 

的思想，利用式(13)对词组的情感词极性进行调整。

S (phrase) =  ( — l)n X 〇(w ) (13)

其中，SC/^raw)为词组的情感值，〃为否定词的出现次数。 

如:“我并非/d 不/d 喜欢/a你”“我未必/d 不/d 去”等。但是 

式(13)并不适用于所有含有否定词的语句，例如:“小明对这 

件事情不抵赖不推脱”，按照式(13)来分析语句的情感向与 

去除否定词后“小明对这件事情抵赖推脱”一致，这显然与例 

句的情感倾向相反。因此，本文提出综合处理否定词与情感 

词的算法来解决这类问题。算法过程如下： 

for(遍历否定词表) { 
for(遍历否定词位置堆栈）

{设定情感窗口的大小0，在情感词距离小于0的范围内查找情感词，有 

if(在窗口范围内只有一个否定词而有多个情感词，默认否定词对这 

一个情感词组起作用，情感词极性取反，一般只考虑组合在一起的情 

感词情感倾向相同） {
else if(在窗口范围内有多个否定词而只有一个情感词，则多个否定词 

同时对情感词起作用，情感倾向的计算公式如式（13)所示，利用汉语 

中多重否定表示肯定的思想） {
else if(窗口范围内有多个情感词和多个否定词，如上文示例所示，则 

先选定一个情感词） {
if (选定的情感词前面有情感词且有距离更近的否定词修饰） { 
Continue; //则修饰选定情感词的否定词不对前一个情感词起作用

}

if (选定的情感词后面有情感词且有距离更近的否定词修饰） { 
Continue;//则修饰选定情感词的否定词不对后一个情感词起作用

若确定情感词与否定词存在修饰关系，则情感倾向置反，情感权重+1

否定词与情感词综合处理算法基本能够对含有否定词语 

句的倾向性做出准确的判断，更能接近人们的真实语义表达。 

3 . 4 程度副词短语情感倾向研究

对于修饰情感词的情感倾向，在确定否定词的基础上还 

要考虑程度副词的影响，本文参考蔺磺等人的研究结果[19]， 

分类列出了 84个程度副词，如表 3 所列。其强度范围为[0,

2]，例如 “略微”为 〇. 5，“极其”为 2 等。程度副词修饰情感短 

语会导致情感值的变化，具体的修正如下。

S (phrase) = vaLue〇dv X  〇(w ) (14)
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图 2 语句情感倾向的计算流程图

⑵特殊修饰词的处理。“偏” “太过”等通常会改变句子 

的倾向，比如“室内的温度太过微暖”“刹车踏板灵敏度偏高” 

等。其处理方法如下:若否定词与情感词的距离比与程度副 

词的距离近，则依据式(15)进行计算。

S '̂Emotional Words ̂  C 〇̂)̂ adv (15)

若程度副词与情感词的距离比与否定词的距离近，则依据式 

(16)进行计算。

S SEmotional Words 乂 i —d V L -  (16)

其中，L_ 为程度副词的强度， 为情感词汇的倾向 

度。对于“偏” “太过”这类词汇，需要人工总结来汇成字典， 

进而加入判断过程。

3 . 5 语句情感倾向的研究

采用模块化的思想将语句拆分为情感词模块和短语模 

块，使用模块化的思想求解，具体的计算公式如式(17)所示。

nEmoSentisentence) =  S  \_SOiphrasei ) X W  (phrasei)]
i = l

(17)

其中，SO ( # ra% ) 为 短 语 #ra% 的情感倾向值;W ( # ra% ) 为 

短语灿ra% 在 句 子 中 的 权 值 ，满足2  W (灿ra%  ) =  1，
i = l

且 取 值 不 均 等 。这里未考虑并列句这类的复合 

句，仅是对简单句的计算。因此应对含有转折等连词的复合 

句建立句子模板(见表6)，并 计 算 情 感 词 的 权 重 )。 

语句情感倾向的计算流程如图2 所示。

表 3 程度副词表

最高

(2)

最、最为、太、极、极为、极其、极度、极端、至、至为、顶、 

过、过于、过分、分外、万分

程度

副词

次高

(1.5)

更、更加、更为、更其、越、越发、倍加、愈、愈发、愈加、 

愈为、愈益、越加、格外、益发、还、很、挺 、怪、老 、非常、 

特别、相当、十分、好 、不好、甚、甚为、颇、颇为、异常、 

深为、满、蛮、够、多、多么、殊、特、大、大为、何等、何 

其、尤其、无比、尤为、不胜

中 ⑴ 比较、较、较比、较为、不大、不太、不很、不甚

低

(0.5)

稍微、稍、稍稍、稍为、稍许、略、略略、略微、些微、多 

少、有点、有些

通过依存关系抽取副词，对其机制进行分析并在后文提 

出该算法的相关改进，采用哈尔滨工业大学的技术平台来分 

析依存关系，如图1所示。依存关系的种类如表4 所列。

Root 操 控 性 太  差 ， 不 给力 ！

Root 操 控 性 太 差  ， 不 给力

图 1 句子成分的依存关系示意图

表 4： Deparser词性和依存关系标记注释表

依存关系 标记 依存关系 标记

定中关系 ATT 连动结构 W
数量关系 QUN 同位关系 APP
并列关系 COO 前附加关系 LAD

后附加关系 RAD 动宾关系 VOB
介宾关系 POB 主谓关系 SBV
比拟关系 SIM 核心 HED
关联结构 CNJ 语态结构 MT

ADV独立关系 IS 状中关系

动补关系 CMP “的”字结构 DE
“地”字结构 DI “得”字结构 DEI
“把”字结构 BA “被”字结构 BEI
独立分句 IC 依存分句 DC

表 6 句子结构化模板

模板编号 句子结构 权重确定比例 说明

1 各情感词均等划分权重

2 和 各情感词均等划分权重

3 并且 各情感词均等划分权重
表示并列、 

递进
4 也 各情感词均等划分权重

5 而且 各情感词均等划分权重

6 既…又… 各情感词均等划分权重

7 不但…而且… 各情感词均等划分权重

8 … ，相反的… 1 ：2

9 却 1 :2

10 但是 1 ：2
表示转折

11 不过 1 ：2

12 虽然…但是… 1 :2

13 …另一方面… 各情感词均等划分权重

“不是很好”这个例子反映了程度副词与否定词一般会配 

对出现，这增加了处理的难度，本文提出了否定词程度副词混 

合处理模块来处理句子中否定词和程度副词共同出现的情况。

否定词和情感词组合(“不好”)带来的情感强度应该比单 

纯情感词(“差”)的强度弱，因此可以将否定词看作强度是一沒 

(〇<^<1)的副词。结合否定词提出的窗口理论来处理与情 

感词的搭配问题。

本文从以上24种关系中选择比较有代表性的几种进行 

分析，如表5所列。

表 5 关系模式分析

模式 举例说明 原倾向 修正后倾向

ADV状中关系 操作性太差 - 1 - 2

CMP动补关系 差的很 - 1 - 1 . 5

VOB动宾关系 不是很好 1 1.5

ATT定中关系 非常好 1 1.5

采用窗口理论来处理与情感词搭配问题的中心思想为: 

以情感词为中心向外分散搜索，检索在窗口大小范围内的否 

定词与程度副词，遇到“，”“;”“。”等标点时停止查找。拟解 

决的问题如下：

(1)否定词、程度副词修饰情感词的顺序不同，比如“不很 

漂亮”“很不漂亮”等。
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图 3 各类短语组合的倾向性比较

实验3 改进的语义相似度准确率分析 

选取文献[21]的测试语料(谭松波团队整理的关于酒店 

评论的语料)进行实验。从已经标注的酒店评论文本中选取 

900个文本，褒义、贬义平均分配，在不交叉使用文本的前提

分析句子倾向具有重大的意义，实验数据如表9所列，它含有 

否定词短语的准确率分析。

表 9 动态情感词判断准确率

动态情感词数目 正确判断个数 准确率/ %

204 194 95.1

对上述语料进行筛选，得到“情感词+ 否定词”组合共 

1023个，占情感词总数的3 4 %，可见否定词的处理对句子倾向 

的影响较大，实验数据如表10所列。短语综合倾向性准确率 

比较(如综合情感词、副词、否定词等)的实验数据如图3所示。

表 1 0 否定词+ 情感词的准确率分析

否定词十情感词数目 正确判断个数 准确率/ %  1023

1023 982 96.0

A h
体育 汽车 经济

贬义 褒义 平均值 贬义 褒义 平均值 贬义 褒义 平均值

0.25 0. 75 0.854 0.812 0.833 0. 752 0.712 0. 732 0. 934 0. 752 0.843

0. 30 0. 70 0.856 0.812 0.834 0. 762 0. 717 0.739 0. 939 0.761 0.850

0. 40 0. 60 0.861 0.821 0.841 0.767 0.726 0.747 0. 941 0.771 0.856

0. 50 0. 50 0.866 0.824 0.845 0. 782 0.731 0.757 0.948 0. 779 0.864

0. 60 0. 40 0.874 0.831 0.853 0. 789 0. 745 0.767 0. 951 0.782 0.867

0. 70 0. 30 0.882 0.841 0.862 0. 803 0.752 0. 778 0. 959 0.793 0.876

0.75 0. 25 0.874 0.831 0.853 0. 793 0. 742 0.768 0. 949 0.781 0.865

实验2 情感词实验

204个动态情感词占总情感词的6 % ，但是动态情感词对

3 . 6 文本倾向度算法

S t e p l判断句子结构，以连词为划分复合句与简单句 

的标准，判断句子中是否存在连词。若有，则查询连词词 

典表，去除连词并将其压入连词堆栈，参照句子结构化模板 

计算语句倾向度;若无，则表示该句子为简单句，按式(17)进 

行处理。

SteP2 若句子是复合句，则按照模块化思想将其拆分为 

简单句后再进行处理。分词后直接按照3. 4 节给出的计算各 

类词汇的方法计算情感倾向值。

SteP3 结合情感词、否定词、程度副词、句子结构化模板 

计算语句情感倾向值。

上述步骤的具体算法如下。

算法 1 文本倾向度算法 tendency_Appraise 
Input:语句分词后的词语集合 

Output:语句情感倾向度值 

S t e p l对分词处理后的所有词语进行编号处理。

S tep 2遍历词语集合中的所有词语，若有连词，则记录，将复合句以 

连词为划分标准划分为n个简单句，并对简单句进行处理;若 

无连词，则直接转到Step3。

S t e p 3 遍历所有词语，若是名词、代词、量词、数词，则不必判断，直接 

获得下一个词语;若是情感词，则查询情感词词典，将情感词 

存储到情感词堆栈，按照否定词程度副词对情感词的处理方 

法，再查找情感词附近的否定词和程度副词并作相应处理后， 

压入否定词程度副词堆栈。

S t e p 4 分别弹出情感词、否定词程度副词堆栈，计算语句情感倾向 

度值。

S t e p 5 重复St印3 ,直到所有标记的词汇都已经处理完成。

S t e p 6 查看连词堆栈，若为空，则处理完毕;否则查询连词词典和句 

子结构化模板修正语句的情感倾向度值。最终得到EmoSim 
( sentence)语句的倾向度值。

4 实 验 数 据 及 分 析

实验1、实验2 中的语料取自于互联网评论，主题涉及体 

育、汽车、经济等，包 含 1569个句子，3212个情感词，3008个 

静态情感词，去重后得到318个情感词，204个动态情感词。

实验1 证明当参数值A ，/2设定为0.7和 0.3时能取 

得比较理想的效果。表 7 和表8 的实验数据证明了引入情感 

义原并设定参数值的可行性。

表 7 ^ ，心的取值对准确率的影响

A h
褒义词 贬义词

查全率 查准率 F-测量值 查全率 查准率 F-测量值

0.25 0.75 0.861 0.719 0.783 0.877 0. 708 0.783

0. 30 0. 70 0.828 0.741 0.782 0.861 0.726 0.787

0. 40 0. 60 0.843 0. 744 0.791 0.881 0.759 0.811

0. 50 0. 50 0. 833 0. 804 0. 819 0.831 0. 750 0.787

0. 60 0. 40 0. 822 0. 877 0.849 0.846 0. 810 0.828

0. 70 0. 30 0.812 0.887 0. 869 0.869 0. 792 0. 836

0.75 0.25 0. 822 0. 877 0.849 0.846 0. 810 0.828

表 8 实验数据集
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下提取3组共 900个文本进行实验，如表11所列。

表 11 实验数据集

组别 文本总数 褒义文本数 贬义文本数

1 300 150 150

2 300 150 150

3 300 150 150

本文方法主要与传统语义理解、原始的语义相似度计算 

公式、文献[20]以及文献[21]中的基于《知网》改进的倾向性 

算法进行比较，比较的参数主要是查全率、查准率、F-测量值， 

实验数据如表12所列。实验表明，本文方法比传统的语义理 

解方法在3个指标上均有提高，准确性也更高。

表 1 2 语义理解对比实验/%
方法 评估标准 第一组 第二组 第三组 平均值

传统

语义理解

查准率 69.48 67.68 74.65 70. 60

查全率 57. 00 56. 50 59.00 57.50

F-测量值 62.62 61.59 65.91 63.37

原始

语义理解

查准率 75. 35 69. 60 75. 32 73.42

查全率 72.50 67.50 73.50 71.17

F-测量值 73.90 68.53 74.40 72.28

文献[20] 

改进算法

查准率 76.58 70. 34 75.87 74.26

查全率 74.21 68.70 72.45 71.79

F-测量值 75.38 69.51 75.65 73.51

文献[21] 

改进算法

查准率 78.95 71.67 77.07 75. 90

查全率 76.00 69. 50 75. 50 73. 67

F-测量值 77.45 70.57 76.29 74.77

本文

方法

查准率 79.36 72.63 79.36 76.32

查全率 78.10 69.89 76.98 74.00

F-测量值 78.96 70.23 77.63 74.87

结束语本文改进了以词语相似度为基础的语义相似度 

计算方法，提出了一种改进的基于语义理解的文本情感分类 

方法来判定文本的情感倾向性。实验分析证明了该方法的有 

效性。否定词处理算法和文本向度算法没有对复杂并列句 

进行进一步的研究，这将是今后的重点。
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