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摘　要　裁判文书自动生成是智慧法院建设中的关键任务之一,旨在提高司法效率与文书质量.由于大模型在司法审判认知

上存在盲区,难以理解审理机制和文书规范,导致生成文书在逻辑一致性和结构合理性上存在不足.针对以上问题,提出了一

种基于审判逻辑的裁判文书生成方法,利用大语言模型模拟审判推理过程,分阶段生成裁判文书.首先,使用法律要素填充预

设模板以描述“基本案情”;其次,对事实与证据进行分析对齐得到“审理事实”;最后,结合知识库检索相关法条生成“法院判

决”,并进行拼接生成完整的文书.实验结果表明,相较于基线模型,所提方法在真实案件卷宗数据上的 F１值,在 ROUGEＧ１,

ROUGEＧ２和 ROUGEＧL方面分别提升了６．０３,６．５６和７．９８个百分点,验证了所提方法的有效性.
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Abstract　Theautomaticgenerationofjudicialdocumentsisoneofthekeytasksintheconstructionofsmartcourts,aimingto

enhancejudicialefficiencyanddocumentquality．However,duetotheblindspotsoflargemodelsinjudicialcognition,theystrugＧ

gletounderstandthetrialmechanismanddocumentnorms,resultingindeficienciesinthelogicalconsistencyandstructuralraＧ

tionalityofthegenerateddocuments．Toaddresstheseissues,thispaperproposesamethodforgeneratingjudicialdocuments

basedontriallogic,whichutilizeslargelanguagemodelstosimulatethetrialreasoningprocessandgeneratedocumentsinstages．

Firstly,legalelementsareusedtofillinthepresettemplatetodescribethe“basiccasefacts”．Secondly,thefactsandevidenceare

analyzedandalignedtoobtainthe“trialfacts”．Finally,relevantlegalprovisionsareretrievedfromtheknowledgebasetogeneＧ

ratethe“courtjudgment”,andthecompletedocumentisassembled．Experimentalresultsshowthat,comparedwiththebaseline

modelonrealcasefiledata,theproposedmethodhasimprovedtheF１valuesofROUGEＧ１,ROUGEＧ２,andROUGEＧLby６．０３,

６．５６,and７．９８percentagepointsrespectively,verifyingtheeffectivenessoftheproposedmethod．
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　　法律文书自动生成旨在利用人工智能技术,基于案件信

息、法律条文等相关信息,自动生成各类法律文书,是实现智

慧法院建设的重要技术支撑[１].随着人民法院受理案件数量

不断激增,２０２４年各类受理案件数量已达４６００余万件[２],

“案多人少”的矛盾愈加突出,法官在繁重的工作压力下难以

兼顾文书质量与效率.智能化文书撰写凭借其快速且精确的

文书生成能力,为解决这一问题提供了有效路径,对推进审判

体系现代化和司法智能化具有重要意义.其中,裁判文书作

为诉讼活动结果的载体,清晰记录了案件审理与审判的详细

经过,是法律文书自动生成的重要应用实例.

裁判文书生成方法多种多样,目前基于编码器Ｇ解码器框

架[３]的深度学习模型已成为主流的技术路线.这类模型将生

成任务建模为序列转换问题,在多种文本生成任务中都展现

了卓越的性能.然而,这些模型在特定任务中通常依赖大量



的标注数据和计算资源,且在处理复杂语言结构和长距离依

赖时仍存在不足.为解决这些问题,预训练技术应运而生.

通过预训练语言模型,生成文本的质量和效率得到显著提升.

随着模型规模的扩大,大语言模型(LargeLanguageModel,

LLM)逐渐崛起.以 ChatGPT[４]为例,它们通过更多参数和

更复杂的结构,在海量数据上进行训练,不仅能生成流畅文

本,还能完成问答、翻译等任务,展现了强大的通用性.

尽管如此,大模型在面对裁判文书生成任务时仍存在明

显局限与挑战.由于其未能捕捉审判过程中的复杂机制,且

缺乏对文本逻辑结构的理解,因此生成文本质量不佳.表１
列出了 GPT可能会生成的内容,从中可以看出该文本不仅缺

乏基本的文书规范,且判决结果缺乏相关司法解释的条文支

撑(划线处),这显然违背了审判常识.

表１　GPT生成示例(部分有删减)

Table１　GPTgenerationexample

参考文本 GPT生成文本

【􀆺】本院认为,被告人醉酒后驾驶机动

车在道路上行驶,其行为已构成危险驾

驶罪．公诉机关指控的罪名成立,本院

予以支持．鉴于其到案后如实供述犯罪

事实,系坦白,且签署了«认罪认罚具结

书»自愿认罪认罚,可以从轻处罚．依照

«中华人民共和国刑法»第一百三十三

条之一第一款第(二)项、第六十七条第

三款、第七十三条第一款、第三款之规

定,判决如下:被告人犯危险驾驶罪,判
处拘役三个月缓刑四个月,并处罚金人

民币一万元.

【􀆺】被告人醉酒后驾驶机动车

在道路上行驶,其行为已构成危

险驾驶罪.依照相关规定,应当

依法追究其刑事责任.被告人

到案后能如实供述自己的犯罪

事实,自愿认罪认罚,可以从轻

处罚.综合考虑本案的具体情

节,决定被告人判处以下刑罚:
被告人犯危险驾驶罪,判处拘役

五 个 月,并 处 罚 金 人 民 币 六

千元.

裁判文书本质上是案件审判逻辑的书面表达.在司法审

判中,法官的审理程序[５]主要概括为以下３个步骤:１)收集材

料,核对案件信息;２)组织调查,查明案件事实;３)依据相关司

法解释,作出定罪量刑.而裁判文书各部分内容应与其相互

对应.因此,将审判逻辑嵌入裁判文书中,有助于提升文书的

逻辑性与准确性.

基于以上分析,本文提出了一种基于审判逻辑的裁判文

书生成方法,将文书结构划分为“基本案情”“审理事实”和“法

院判决”３个部分,通过模拟审判流程将任务分解为多阶段子

任务.针对各部分文本的特性,设计不同的生成策略,最终拼

接生成结构完整、逻辑严谨的裁判文书.其中,由于大模型缺

乏对司法领域专业知识的学习,在“法律适用”部分生成的内

容往往准确性不足,因此本文引入 RAG(RetrievalＧAugmenＧ

tedGeneration)[６]策略,通过检索外部法条知识库来提高文

书的法律适用准确性.经真实法院案件数据验证,所提方法

在裁判文书生成任务中优于基线方法.

１　相关工作

在早期研究中,文本生成任务主要依赖规则驱动的方法

和统计模型来实现,具有代表性的技术包括经典的 NＧgram[７]

模型、TFＧIDF[８]以及基于短语结构语法[９](PhraseStructure

Grammar,PSG)等生成方法.这些方法虽然在特定任务中取

得了一定成效,但存在泛化能力差、数据稀疏性强及语义理解

不足等问题.这促使研究者转向更先进的生成方法,以突破

传统技术的瓶颈.

随着深度学习技术的蓬勃发展,各种深度学习模型被广

泛应用,如变分自编码器[１０]、扩散模型[１１]等.其中最成功的

便是基于编码器Ｇ解码器的架构,该框架将输入序列编码为固

定长度的语义表示,再解码生成目标序列,为文本生成任务提

供了统一的解决方案.Wang等[１２]根据用户意图规划子主

题,使用改进的循环神经网络(RecurrentNeuralNetwork,

RNN)逐 行 生 成 诗 歌.Rahman 等[１３]在 长 短 期 记 忆 网 络

(LongShortＧTerm Memory,LSTM)中引入了多层注意力机

制,用于从长文本中抽取摘要.Yang等[１４]通过引入外部常

识性知识,帮助模型生成更新颖和多样化的论文.以上方法

在文本生成任务中取得了显著的成果.然而,这些模型在实

际应用中的性能提升依赖于大规模标注数据和昂贵的计算资

源.此外,在处理复杂句法结构和长距离语义关联时,模型的

表现仍不尽如人意.

近几年,预训练语言模型逐渐成为文本生成领域的新范

式.通过大规模文本语料的预训练,使这类模型能够有效捕

捉深层次的语言规律和丰富的语义信息.基于此,众多学者

针对不同应用场景对其进行创新改进.Pei等[１５]通过在预训

练语言模型中引入知识编码机制,特别选取司法领域的专业

知识进行特征增强,有效解决了司法文本摘要中罪行不匹配

的关键问题;Alokla等[１６]则通过对 Bart模型进行针对性微

调,成功实现了从源代码到伪代码的自动生成;Abadi等[１７]在

T５模型上进行三阶段微调,以适应波斯语新闻文本的特点,

随后引入强化学习进一步优化模型性能.使用预训练语言模

型不仅减小了对数据的依赖,还显著提升了模型在下游任务

中的表现.

随着任务复杂度的提升,研究者们开始关注规模更大、能

力更强的大语言模型.近期研究揭示了大语言模型在文本生

成中的巨大潜力.例如,Ali等[１８]使用 ChatGPT通过有限的

临床输入来生成临床信件并对其进行评估,结果显示 ChatGＧ

PT在生成高质量临床信件方面具有潜力;Wang等[１９]利用大

语言模型将内容大纲转化为具体的角色行为,实现作者、角色

与玩家共同创作动态叙事;Li等[２０]将检测到的解剖 结 构 转

化为文本提示,通过大语言模型生成结构化的胸片报告.

得益于对海量通用知识的学习,大语言模型凭借其强大的

语言理解与生成能力,在多样化任务中展现了卓越的通用

性.然而,在面对裁判文书生成等垂直领域任务时,大语

言模型的表现却受到明显制约.这种局限性主要体现在

以下两个方面:

１)大语言模型在司法审判认知上存在盲区,难以准确理

解案件审理的具体环节和运作机制;

２)由于缺乏对法律领域专业知识的深入理解,大语言模

型往往难以准确把握法律文书的组织方式和表达规范.

２　本文方法

２．１　任务定义

本文任务输入为案件的卷宗材料 D＝{di|i＝１,２,􀆺,

n},其中di代表了案件的不同组成部分(如起诉书、证据清单

等),共同构成案件的完整记录.大模型需要依据 D 中的信

息自动生成符合法律要求的裁判文书.

４２２ ComputerScience 计算机科学 Vol．５２,No．１１,Nov．２０２５



２．２　方法框架

本文方法框架如图１所示.首先,通过正则与大语言模

型从给定的案件材料 D 中抽取关键法律要素以筛除冗余信

息,得到的部分关键要素会填充到预定义模板中,生成结构化

的基本案情.随后,大模型根据提取的关键信息,结合证据

材料、庭审记录及各方陈述进行合法性和关联性分析,整理形

成完整的事实认定.法院判决部分则依据上一步得到的审理

事实,检索外部法条知识库中的适用法条,并将检索到的法律

法规融入到最终的法律判决.最终,拼接各阶段子文本输出

一篇完整的裁判文书.

图１　基于审判逻辑的裁判文书生成框架示意

Fig．１　Frameworkofjudgmentdocumentgenerationbasedontriallogic

２．３　基于规则与大语言模型的法律要素抽取器

司法审判中,从非结构化的案件材料中精准提取案件核

心要素能为后续步骤提供基础支持.由于案件材料具有明确

的结构特点,各要素以特定字段开头,因此大部分核心要素可

通过规则高效提取.所用的部分正则表达式如下:

RegexＧ１r“公诉机关(．＋?)[．|\s]”

其中,(．＋?)表示非贪婪匹配任意字符(除换行外),圆

括号形成捕获组,[．|\s]表示匹配句点．或空白字符\s的字

符集.整体匹配模式为:从“公诉机关”开始,截取到第一个出

现的句点或空白字符前的内容.

对于非结构化要素,因其以自由文本形式存在,难以通过

规则直接提取,需结合大语言模型进行语义理解和深度解析,

以补充规则方法的不足,实现全面准确的要素抽取.所采用

的部分提示词如下:

PromptＧ１任务:从起诉书中 提 取 出 指 控 事 实,按 原 文

输出.

起诉书:{固检一部刑诉〔２０２０〕xxx号􀆺}

抽取的法律要素最终会存放到一个json字典中,以便后

续处理和生成.

２．４　基于模板的基本案情生成

基本案情是裁判文书的基础部分,用于交代案件的基本

背景.其文本具有固定性和规范性,易于标准化处理.本文

依据裁判文书的编纂规范,总结出基本案情的通用格式如下:

模板:

公诉机关:[公诉机关名称]

被告人:[被告人的基本信息]

案件背景:[案件背景、涉嫌罪名以及事件发生时间]

起诉信息:[起诉书编号、起诉时间和指控罪名]

审理情况:[包括出庭情况与案件审理过程]

通过大语言模型将法律要素E＝{e１,e２,􀆺,en}填充到对

应的固定字段F＝{f１,f２,􀆺,fn}中,生成标准化的基本案情

文本T,即:

T＝∪n
i＝１LLM(ei→fi) (１)

２．５　证据驱动的审理事实生成

审理事实是裁判文书中对案件事实进行查明和描述的部

分,直接影响法律适用和裁判结果.其文本逻辑严密,同时需

要基于证据逐一核实并形成完整认定.本文设计的提示词

如下:

PromptＧ２任务:基于提供的指控事实,从证据材料中选

取相关证据进行推理分析,最终输出与证据直接相关且逻辑

一致的查明事实.

指控事实１:{血样乙醇含量２１０．１mg/１００ml􀆺}

证据材料:{血液酒精含量鉴定报告􀆺}

注意:如果与证据相互印证则直接输出;如果无证据支持

或与证据矛盾,则输出该事实与证据不符或无证据证明.不

要生成其他内容.

PromptＧ３任务:根据提供的起诉书与查明事实,整合生

成一段审理事实段落,不要分点.

起诉书:{桓检一部刑诉〔２０２０〕xxx号􀆺}

查明事实:{被告人将一块眉毛肉盗走;被告将两块精瘦

肉盗走􀆺}

证据:{证人证言;视频资料􀆺}

５２２廖进超,等:基于审判逻辑的裁判文书生成方法



请按照以下要求组织你的回答:

１)“经审理查明”,作为段落开头.

２)明确指出事件发生的时间和地点.

３)尽量不要更改查明事实.

４)按时间顺序描述各方的行为过程.

５)“上述事实由xxx证据证实,足以认定”作为结尾.

生成过程分为两个阶段:事实验证和事实整合.第一阶

段结合证据验证主张逐一核实每一条指控事实,第二阶段将

各查明事实进行整合,生成完整段落.模型以时间、地点、行

为顺序为框架生成连贯内容.

２．６　结合法律知识库的法院判决生成

法院判决是基于审理事实结合适用法律作出明确的判决

结果.然而,大语言模型因缺乏精准的法律知识,常出现法律

适用错误和事实与结论脱节的问题.为此,本文构建了一个

外部的法律法规知识库,使大模型能够结合案件事实准确引

用法律条文,生成逻辑严密且符合法律规范的法院判决.

本文采用北京智源研究院发布的通用语义向量模型

BGE(BAAIGeneralEmbedding)[２１].该模型基于对比学习

框架,在大规模语料上进行预训练,能够将文本语义高效地映

射为低维稠密向量空间中的分布式表示.BGE支持中英双

语文本嵌入,在语义相似度计算和信息检索任务中表现出色.

本文通过构建包含案件事实与适用法条专用数据集对

BGE模型进行微调,以学习案件事实与法律条文之间的语义

关联.数据为三元组形式,即D＝{(qi,p＋
i ,{n－

i,j}mj＝１)}N
i＝１,其

中,qi表示第i个案件事实描述,p＋
i 表示与qi相关的法律条

文,{n－
i,j}mj＝１ 表示与qi不相关的 m 条法律条文.微调后的

BGE模型将法律法规知识库中的每一条法律条文及案件事

实分别转化为高维向量表示:

VFi ＝BGE(Fi),VFj ＝BGE(Lj) (２)

其中,VFi 和VFj
分别是案件事实Fi和法律条文Lj的向量表示.

通过余弦相似度来计算案件事实向量与法律条文向量之间的

相关性.

sim(Fi,Lj)＝
VFi

􀅰VFj

‖VFi ‖‖VFj ‖
(３)

根据得分筛选出与案件事实最相关的k条法律条文,与

案件事实共同输入大模型以生成最终的判决结果.所使用的

提示词如下:

PromptＧ４任务:法院判决文本中记录了法院认定的事

实、公诉机关的指控与法院态度、适用的法律依据和判决结

果.现在请你根据提供的审理事实与参考法条生成对应的法

院判决文本,格式参考法院判决示例.

法院判决示例１:{本院认为􀆺}

法院判决示例２:{本院认为􀆺}

法院判决示例３:{本院认为􀆺}

审理事实:{经审理查明􀆺}

参考法条:{«刑法»第百四十一条􀆺}

３　实验与结果分析

本 文 实 验 中 各 部 分 文 本 均 以 接 口 调 用 的 方 式 使 用

OpenAI的大语言模型 GPTＧ４oＧmini生成.该模型擅长处理长

文本,支持灵活的提示设计,适用于裁判文书自动化生成研究.

３．１　数据集

本文使用的数据集来源于贵州省最高人民法院提供的真

实刑事案件卷宗,涵盖盗窃、抢劫、故意杀人等多种案件类型.

该数据集共包含１９１６条案件记录,每条数据包括证据材料、

裁判文书、庭审笔录等完整内容.如图２所示,裁判文书文本

长度分布广泛,最长为１１５３３字,最短为７５７字,其中大部分

长度均超过３０００字.

图２　裁判文书文本长度统计

Fig．２　Textlengthstatisticsofjudgmentdocuments

为确保模型训练与评估的科学性,将数据集按照８０％,

１０％,１０％ 的比例划分为训练集、验证集和测试集.

３．２　评价方法

本文采用 ROUGE[２２]指标中的 F１值作为核心评价方

式,以综合衡量生成文书在词汇级别(ROUGEＧ１)、短语级别

(ROUGEＧ２)及 全 局 结 构 (ROUGEＧL)上 的 生 成 质 量.

ROUGEＧN通过统计生成文本与参考文本之间重叠的 N 元

词组比例来衡量匹配程度,其定义为:

ROUGEＧN＝Coverlap

Cref
(４)

其中,Coverlap表示生成文本与参考文本之间重叠的 NＧgram 数

量,Cref 表 示 参 考 文 本 中 的 NＧgram 总 数,ROUGEＧ１ 和

ROUGEＧ２分别对应 Unigram(单个词)和 Bigram(两个词的

组合).对于全局结构的匹配,ROUGEＧL基于最长公共子序

列(LCS)进行计算,其定义为:

ROUGEＧL＝LCS(Sgen,Sref)
|Sref|

(５)

其中,LCS(Sgen,Sref)表示生成文本Sgen与参考文本Sref之间的

最长公共子序列长度,|Sref|表示参考文本的长度.F１值作

为精确率P和召回率 R的调和平均数,用于综合评估生成文

本的准确性和完整性,其表达式为:

F１＝２PR
P＋R

(６)

鉴于自动化指标无法评估逻辑严谨性和内容合理性,本
文进一步引入了人工评测,由领域专家从准确性、逻辑性、流

畅性、完整性、可读性５个维度对生成文书进行综合评价.

１)确保法律条款引用和事实陈述无误,信息准确可靠.

２)评估论述过程是否合乎逻辑,论证是否严密.

３)审查语言表达是否自然流畅,句式结构是否得当.

４)确认文书涵盖所有必要的法律要素和事实背景,结构

完整.

５)评估内容划分是否合理且层次分明,便于快速浏览和

理解.
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３．３　实验结果及分析

３．３．１　方法对比

本文以 FewＧshot[２３]提词法(FewＧshotLearning)构建基

线模型(Baseline).此外,还选取其他常见的生成模型进行对

比分析.表２列出了所提方法与其他对比模型在数据集上的

性能对比结果.结果显示,本文方法在所有指标上均取得了

最优性能.尤其是,与Baseline相比,在FＧ１,FＧ２和FＧL 指标

上分别提升了６．０３个百分点、６．５６个百分点和７．９８个百分

点,验证了本文方法的有效性.

表２　本文方法和对比模型的 ROUGE指标F１值

Table２　ROUGEF１scoresoftheproposedmethodandthe

comparisonmodels
(％)

模型 FＧ１ FＧ２ FＧL
TextRank[２４] ６１．５８ ３４．６４ ２９．０６

TFＧIDF ６２．３３ ２６．９８ １３．１１
Seq２Seq＋Atten[２５] ５４．５３ ３０．１９ １８．７８

Bart[２６] ７３．４６ ４９．５６ ４０．９２
CPT[２７] ７３．６１ ５４．１３ ３８．５６
Baseline ７１．８９ ５０．９４ ４１．９６
Ours ７７．９２ ５７．５０ ４９．９４

在对比方法中,例如 TextRank等传统技术仅从原文本

中抽取信息,难以捕捉词汇间的语义关系及长程依赖.尽管

Seq２Seq模型相比传统方法有所改进,但其上下文捕捉能力

仍然有限,且训练和优化成本较高,因此性能反而不如部分传

统方法.此外,即使在 Bart等预训练模型上进行微调,模型

也仅能掌握裁判文书的基本规范和语言风格,而无法深入理

解案件信息之间的因果关系及法律推理的复杂性.相比之

下,本文通过引入审判逻辑,显著增强了模型对案件事实、法

律条文及推理过程的理解能力,同时提供了更精确的结构信

息和因果逻辑信息,从而提升了生成文书的质量.

３．３．２　模块验证

本文采用了一种任务分解＋模块化生成的框架,针对裁

判文书每个部分的特点设计了不同的生成方法.为验证每个

模块的有效性,分别将基线方法与所提方法对裁判文书各部

分的生成效果进行比较.表３列出了本文方法和基线模型的

ROUGE指标F１值.

表３　本文方法和基线模型的 ROUGE指标F１值

Table３　ROUGEF１scoresoftheproposedmethodandthe

baselinemodel
(％)

文本 方法 FＧ１ FＧ２ FＧ３

基本案情
Baseline ７４．１３ ６４．７０ ６３．４８
Ours ８５．３１ ７７．５９ ７７．１８

审理事实
Baseline ６５．７８ ３９．３７ ３５．０９
Ours ６７．８１ ４３．７３ ３８．０５

法院判决
Baseline ６０．３８ ４０．７１ ３３．２７
Ours ６１．５６ ４２．２５ ３５．９９

３．３．３　泛化性研究

本文还在智谱 AI开源的 ChatGLM３Ｇ６B[２８]模型和 Meta
提供的LlaMa３Ｇ８BＧInstruct[２９]模型上进行了实验,以验证所

提方法在裁判文书生成任务上的泛化性.实验结果如表４所

列,可以看出在不同模型上,所提方法的 F１值相较于基线模

型均有所提升,证明引入审判逻辑在文书生成性能上产生了

积极的效果.

表４　两个模型下本文方法和基线模型的 ROUGE指标F１值

Table４　ROUGEF１scoresoftheproposedmethodandthebaseline

modelundertwomodels
(％)

模型 方法 FＧ１ FＧ２ FＧL

ChatGLM３Ｇ６B
Baseline ６９．０８ ３９．８３ ２８．４０
Ours ７３．０４ ４５．１２ ３４．９１

LlaMa３Ｇ８BＧ
Instruct

Baseline ７４．６０ ４７．２３ ３５．５６
Ours ７５．６７ ５２．６６ ３９．９５

３．３．４　人工评测

为全面评估生成的裁判文书是否符合人类语言表达习

惯,从生成的文书中随机抽取１００个样本,对其进行匿名化处

理后再进行人工评测.评估团队由５名丰富经验的律师和８
名法学研究生组成,他们从准确性、逻辑性、流畅性、完整性和

可读性５个维度对每篇文书逐一进行审阅.评估人员从５个

维度上对本文模型、Baseline以及 T５[３０]模型生成的文书进行

评分.单项满分为１０分,其中９~１０分表示优秀,６~８分表

示良好,３~５分表示合格,０~２分表示不合格.样本的最终

得分为各人员评分的简单平均值.

实验结果如图３所示,可以看出,本文模型在各个方面均

超越了对比模型,该模型在生成高质量裁判文书方面具有显

著优势.

图３　人工评测结果

Fig．３　Manualevaluationresults

３．３．５　案例研究

为了更直观地感受本文方法的文本生成效果,表５中列

出了本文方法生成文书与标准文书示例的对比.可以看到,

生成文书在 结 构、内 容 和 语 言 表 达 上 与 标 准 文 书 高 度 一

致,能够有效模拟真实文书的风格和格式.具体来说,生

成文书能够准确、详细地记录事故发生的时间、地点、经过

及被告人 的 行 为 等 关 键 信 息.此 外,文 书 的 整 体 结 构 清

晰、逻辑严谨,按照案件事实、审理过程、判决结果等顺序

进行叙述.

然而,从表５中下划线标识的文本可以看出,生成文本会

遗漏一些案件信息,例如生成样例中辩护人的出庭情况以及

辩护情况均未提及,这种遗漏主要是大模型的注意力分散所

导致的.此外,在法律知识库中检索得到的结果不够精准或

７２２廖进超,等:基于审判逻辑的裁判文书生成方法



全面,这是因为简单的匹配算法难以完全捕捉法条与案件事

实之间的深层次关系.在未来的研究中,将从以下两个方面

进行改进:１)引入后处理校验机制以筛查模型遗漏信息;

２)结合规则推理或图神经网络等方法,以提升法条检索的准

确性.综上所述,生成文书已经具备较高的基础质量,但在细

节和深度上仍有提升空间.

表５　裁判文书生成结果对比示例(部分有删减)

Table５　Exampleofcomparisonofresultsgeneratedbyjudgmentdocuments

基本案情 审理事实 法院判决 基本案情

生成文书

【􀆺】公诉机关贵州省麻江县人民检察院以麻

检刑诉xxx号起诉书指控被告人陈某犯过失

致人死亡罪,向本院提起公诉.本院适用简

易程序,实行独任审判,公开开庭审理了本

案.贵州省麻江县人民检察院指派检察员出

庭支持公诉,被告人陈某到庭参加诉讼.本

案现已审理终结.

【􀆺】经鉴定,被告人陈某的血样中乙醇含量

为１２７．７６mg/１００ml.事发后,被告人陈某

明知他人拨打１１０报警电话仍在现场等候民

警处理.案发后,被告人陈某已赔偿被害人

家属,并取得谅解.可以认定被告人陈某的

行为已构成过失致人死亡罪【􀆺】

【􀆺】依据«中华人民共和国刑法»第二百三十

三条、第六十七条、第七十三条、第一百三十

三条条之规定,判决如下:被告人陈某犯过失

致人死亡罪,判处有期徒刑一年零八个月.
【􀆺】

参考文书

贵州省麻江县人民检察院以麻检刑诉xxx号

【􀆺】起诉书指控被告人陈某犯过失致人死亡

罪,于２０２１年１月４日向本院提起公诉并建

议本院适用简易程序审理,经审查本院决定

适用简易程序,实行独任审判,公开开庭审理

了本案.贵州省麻江县人民检察院指派检察

员张某出庭支持公诉,被告人陈某及其辩护

人丁某到庭参加诉讼.现已审理终结.

【􀆺】经鉴定,被告人陈某的血样中乙醇含量

为１２７.７６mg/１００ml.事发后,被告人陈某

明知他人拨打１１０报警电话仍在现场等候民

警处理.案发后,被告人陈某已赔偿被害人

家属,并取得谅解.据此认为被告人陈某的

行为已构成过失致人死亡罪.【􀆺】

【􀆺】依照«中华人民共和国刑法»第二百三十

三条、第六十七条第一款、第七十二条第一

款、第七十三条第二款、第三款及«中华人民

共和国刑事诉讼法»第二百九十条之规定,判
决如下:被告人陈某犯过失致人死亡罪,判处

有期徒刑一年零两个月,缓刑二年.【􀆺】

　　结束语　本文提出了一种基于审判逻辑的裁判文书生成

方法,该方法通过模块化设计将基本案情、审理事实和判决生

成有机结合,构建了端到端的裁判文书生成系统;通过模拟审

判人员的思维过程,依托大语言模型与知识库检索技术,确保

生成文书的逻辑性与法律规范性.实验结果表明,本文方法

在裁判文书生成任务中表现优异,在文本的准确性、逻辑性和

流畅性等方面展现出显著优势.

在未来的工作中,将继续探索更高效的生成方法和技术

路径.例如,通过增强模型对复杂案件的推理能力,改进细节

生成机制以减少信息遗漏,以及探索更精准的法条引用方法,

进一步提升生成文书的质量与适用性.本文作为结合审判逻

辑设计裁判文书生成模型的初步尝试,旨在为智能司法辅助

提供新的解决思路.希望这项工作不仅能够为文本生成领域

带来新的启示,还能在法律咨询、智能审判等实际应用场景中

发挥更大的价值,推动智能司法技术的进一步发展与落地.
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