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摘　要　在互联网时代,数据成为了新的生产要素,也成为了基础性资源和战略性资源,同时还是重要的生产力.大

数据服务业在全国广泛开展,数据交易所纷纷成立.这时,数据质量就逐渐变成制约数据产业发展的关键问题.首

先,按照时间顺序将数据质量的研究内容划分为３个阶段,全面梳理和总结每个阶段的代表性成果,包括理论、方法、
技术、工具和框架;然后,分析了在物联网、云计算和大数据环境下,数据质量研究所面临的各种挑战和机遇;最后,从

数据质量模型、大数据质量管理、大数据质量相关技术、众包、物联网以及数据开放６个方面对数据质量的研究热点和

发展方向进行了展望.
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１　引言

随着大数据时代的来临,“数据即资产”的概念得到了人

们的广泛认同,对数据的重视程度被提到前所未有的高度;然
而,不是所有的数据都能成为资产,数据的价值与数据质量密

切相关.当下,数据质量在理论与实践中越来越受到关注,不
仅成为制约数据产业发展的关键问题,也是大数据应用研究

中绕不开的重大命题.数据质量的研究开始于２０世纪７０年

代前后,在经历了３０多年的发展历程后,形成了一系列经典

的理论、技术和方法.从时间上来看,数据质量的发展历程大

致经历了３个阶段:数据质量的萌芽阶段、形成阶段和繁荣阶

段,每一个阶段都涌现出了许多重要的研究成果,如数据质量

的定义、MIT的全面数据质量管理、数据质量的评估框架、

ISO８０００数据质量标准等内容.２０１０年以后,物联网、云计

算、大数据等一些新技术飞速发展,给数据质量的研究带来了

巨大的挑战和机遇.本文综述了传统数据质量研究领域的各

种代表性成果,并分析了在新技术和新环境下数据质量研究

的热点问题和发展前景.

２　数据质量的历史沿革

数据质量是随着信息系统的发展而出现的,数据质量的

好坏会影响信息系统的正常运行.因此,人们意识到数据

质量对于信息系统的重要性,并由此揭开了数据质量研究的

序幕.３０多年来,数据质量逐渐成为一个专业的研究领域并



涌现出许多重要的研究成果,其发展历程大致经历了以下３
个阶段.

２．１　数据质量的萌芽阶段

２０世纪７０－９０年代是数据质量的萌芽阶段,这一阶段

的特征是:研究人员已经发现劣质的数据质量会影响信息系

统的正常运行,但是尚未建立一个关于数据质量的知识体系.
在数据质量萌芽阶段,数据质量问题的研究更多来源于

行业应用,如会计领域、管理领域、统计领域和计算机领域[１].
会计必须承担会计信息失真造成的严重后果,因此会计领域

对数据质量历来比较重视,从２０世纪７０年代起就建立了严

格的会计信息质量框架体系[２].不过,会计领域并没有试图

推广自己的数据质量管理经验.统计领域对数据质量也非常

重视,２０世纪６０年代末期建立了国民核算体系中的统计调

查制度、抽样调查过程中的质量控制、数据分析中的离群

值检验和数据插补等一系列技术手段来保证质量.管理学

领域对数据质量的研究始于２０世纪８０年代初期,其研究重

点在于如何控制数据制造系统,以检测和消除数据质量问题.
在计算机领域,Morey,Balloru,Laudon,Mathieu和 Khalil等

研究人员已经意识到评估和提高信息系统中的数据质量的

必要性[３Ｇ４].
上述领域都结合自己的行业需求,提出了保证数据质量的

方法和框架,但是相关研究成果和行业经验都仅限于各行业内

部,没有推广到其他领域;而且,学科层面并不重视数据质量问

题,没有出现一个关于数据质量的统一知识体系[５].

２．２　数据质量的形成阶段

１９９０－１９９９年是数据质量的形成阶段,这一阶段的特征

是:创立了基于相关学科的数据和信息质量理论,并使之成为

数据质量管理的统一知识体系.由此,数据质量正式成为一

个独立的研究方向.

２．２．１　数据质量的定义及维度的选择

２０世纪９０年代,美国麻省理工学院(MIT)的数据质量

研究小组在StuartMadnick和 RichardY Wang教授的带领

下提出了全面数据 质 量 管 理 (TotalDataQuality ManageＧ
ment,TDQM)的理论,这标志着学科层面首次就数据质量提

出了较为完整的知识体系,为今后数据质量的全面发展奠定

了良好的理论基础.
这一阶段的研究重点在于定义数据质量、确定质量维度

和建立 TDQM 理论.学术界尚未对数据质量形成一个统一

的定义,比较认可的是 MIT 提出的定义.他们采纳“fitness
foruse”(使用的适合性)的概念,将数据质量定义为“数据适

合数据消费者的使用”.数据质量的判断依赖于使用数据的

个体,不同环境下不同人员的“使用的适合性”不同[６].数据

分析专家 Redman认为:如果数据在运营、决策和规划中能够

满足客户的既定用途,数据便是高质量的.根据这一定义,客
户是质量的最终裁决者[７].

数据质量维度是指一个特征或部分信息,被用于分类信

息和确定数据需求.事实上,它提供了一种用于测度和管理

数据质量及信息的方式.MIT 采取二阶段调查方法把质量

维度划分为固有质量、可访问性质量、语境质量和表达质量４
种类型,每种类型包含若干个质量维度[６].文献[８]识别出６
个 Web数据特征及３２个子特征.文献[９]在 MIT研究的基

础上,采用调查方法得到 １１个 Web数据质量维度.文献

[１０]以符号学为基础,建立句法层次、语义层次、语用层次、社
会层次４个符号学层次,共１１个质量维度.除了学术界定义

的维度外,国内外机构和一些行业也制定了相应的维度,如
表１、表２所列[１１].

表１　国际机构和政府部门的常用数据质量维度

Table１　Commondataqualitydimensionsofinternationalinstitutionsandgovernments

国际机构或者政府部门 数据质量维度

国际货币基金组织 诚信的保证、方法的健全性、准确性和可靠性、适用性以及可获取性

欧盟统计局 相关性、准确性、可比性、连贯性、及时性和准时、可访问性和清晰

联合国粮食及农业组织 相关性、准确性、及时性、准时性、可访问性和明确性、可比性、一致性和完整性、源数据的完备性

美联邦政府(公众传播) 实用性、客观性(准确、可靠、清晰、完整、无歧义)、安全性

美国商务部 可比性、准确性、适用性

美国国防部 准确性、完整性、一致性、适时性、唯一性及有效性

加拿大统计局 准确性、及时性、适用性、可访问性、衔接性、可解释性

澳大利亚国际收支统计局 准确性、及时性、适用性、可访问性、方法科学性

表２　国内部分领域或行业的数据质量维度

Table２　Dataqualitydimensionsusedinsomedomestic

fieldsorindustries

行业 数据质量维度

烟草 准确性、完整性、一致性、及时性、可解释性、可访问性

气象通信 科学性、标准化、共享性、时效性、稳定性、可维护性

军事 完全性、一致性、准确性、唯一性、时效性、可解释性

医疗 一致性、可靠性、可用性、适用性

交通 完整性、有效性、准确性、实时性

地理信息

系统(GIS)
位置精度、现势性、一致性、完整性、可靠性

从表１和表２可以看出,各个机构和行业对质量维度的

要求不尽相同,其中,出现频率较高的维度是:准确性、完整

性、一致性、可获得性和及时性.

２．２．２　质量维度度量

在不同的场景下,数据质量维度的度量方式存在差异.

下面以准确性、完整性和一致性为例,介绍它们各自的度量模

型.模型的相关定义如下[１２].

定义１　设E１,E２,􀆺,Em 为需要度量的m 条记录,它们

组成一个数据集合D＝{E１,E２,􀆺,Em},Ei 为集合中的任意

一条记录,m∈N＋ .

定义２　设A１,A２,􀆺,An 为Ei 的n 个属性,Aij表示Ei

在属性j上的取值,则Ei＝{Ai１,Ai２,􀆺,Ain},n∈N＋ .Aij可

能存在缺失、拼写错误、不一致等质量问题.

定义３　R＝{R１１,R１２,􀆺,Rmn}表示权威性的参考数据

源.Rij表示记录Ei 在属性j上的正确值或者期望值.
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(１)准确性(Accuracy)

这里将准确性定义为:准确性＝真实值的数量/所有值的

数量 .设f(􀅰)为评估对象Aij的取值结果到(０,１)的映射,

若结果正确,则取值为１,反之为０,有:

f(Aij)＝
１, Aij＝Rij

０, 其他{ (１)

那么,D 在属性j上的准确性为:

Accuracy＝∑
m

i＝１
f(Aij)/m (２)

D 在全部属性上的准确性为:

AccuracyD＝∑
n

j＝１
　∑

m

i＝１
f(Aij)/(m×n) (３)

(２)完整性(Completeness)
这里将完整性定义为:完整性＝非空值的数量/所有值的

数量.设g(􀅰)为评估对象Aij的赋值情况到(０,１)的映射,
若Aij非空,则取值为１,反之为０,有:

g(Aij)＝
１, Aij有值

０, Aij为空{ (４)

那么,D 在全部属性上的完整性为:

CompletenessD＝∑
n

j＝１
　∑

m

i＝１
g(Aij)/(m×n) (５)

(３)一致性(Consistency)
这里将一致性定义为:一致性 ＝ 一致性值的数量/所有

值的数量.集合Ci＝{Ci１,Ci２,􀆺,Cis}表示Aij可能的取值范

围.设h(􀅰)为评估对象Aij的取值情况到(０,１)的映射,若

Aij的值为集合Ci 中的任一值,则取值为１,反之为０,有:

h(Aij)＝
１, Aij＝Cis

０, Aij≠Cis
{ (６)

那么,D 在属性j上的一致性为:

Consistency＝∑
m

i＝１
h(Aij)/m (７)

上面介绍了３种质量维度的度量方法,在实际应用中,还
要根据具体需求细化模型或者对模型加以改进,以适应后续

的数据质量评估.

２．２．３　全面数据质量管理

由于缺少一个完整的数据质量知识体系,StuartMadnick
和 RichardWang在 MIT启动了 TDQM 研究计划,其主要目

标是借鉴全面质量管理(TotalQuality Management,TQM)
的思想创立基于相关学科的数据和信息质量理论,使之成为

数据质量管理的统一知识体系,这些学科包括计算机科学、统
计学、会计学、管理学和组织行为学等.与质量管理中的PDＧ
CA(P即Plan,D即 Do,C即 Check,A 即 Action)循环类似,

TDQM 也是一个循环过程.为了改善数据质量,需要执行定

义、测量、分析和改进４个阶段,如图１所示[１３].

图１　TDQM 循环

Fig．１　Totaldataqualitymanagementcycle

定义阶段需要描述数据质量的概念并识别数据质量的维

度.TDQM 从数据消费者的角度把数据质量定义为“fitness
foruse”,而且通过多阶段问卷调查的方法把数据质量维度划

分为固有质量、可访问性质量、语境质量和表达质量.测量阶

段需要根据数据产品及其质量的定义,确定质量指标体系,跟
踪数据的测量并监控数据质量.TDQM 采用简单比率、最大

最小运算和加权平均[１４]３种客观评价数据质量的算法来度

量数据质量.分析阶段使用差异分析技术来发现数据维度和

数据角色在数据质量方面的差异.改善阶段会根据分析结果

采取措施来消除产生数据质量问题的根源,如采用数据清洁、

转换等技术改进数据重复、数据缺失、数据不一致等问题,或
者制定政策改进数据的生产过程和管理方法.通常,改变产

生数据的过程被认为是一种更有效的方法[１５].

在学术界开始建立数据质量知识体系的同时,政府部门

也将目光转向这一领域.１９９５年,为了规范联邦政府的数据

收集管理工作,美国国会要求联邦政府的行政管理预算局

(OSM)制定新的政策,给出具体措施,以确保所发布数据的

可靠性,即数据要有质量[１６].这也标志着数据质量首次引起

了政府层面的关注.

２．３　数据质量的繁荣阶段

２０００－２００９年是数据质量研究和应用全面发展的阶段,

其主要特征是:数据质量研究继续深入,相关数据质量产品已

经大量出现,国际组织开始研究和制定数据质量标准,政府部

门颁布数据质量法案.

２．３．１　数据库与数据仓库中的质量控制

在学术界,数据质量的研究更加细化,涌现出了许多重要

理论和成果.得益于数据库和数据仓库的广泛应用,采用数

据库或者数据仓库技术来解决数据质量问题成为当时的研究

热点.在数据库领域,数据完整性(DataIntegrity),即数据的

准确性(Accuracy)、可靠性(Reliability)和一致性(ConsistenＧ
cy)[１７],是质量度量的基石,可用于防止数据库中存在不规范

的数据,避免错误信息造成输入/输出的无效操作.数据库采

用多种方法来保证数据完整性,包括主键、外键、约束条件、规
则和触发器.除了数据完整性以外,用户进行数据库设计时,
通常还需要考虑属性之间的关系,即依赖关系,这是一种语义

范畴的概念,只能根据数据的语义来确定.目前,最常用的依

赖关系是函数依赖和包含依赖,它能有效避免数据库中出现

的各种数据异常情况[１８].２００７年,樊文飞教授等提出条件函

数依赖和条件包含依赖[１９Ｇ２０],通过条件表的约束增强函数依

赖和包含依赖对实际语义的表达能力.条件函数依赖一经提

出,便受到数据库研究者的广泛关注,在数据清洗、提高数据

质量上产生了极大的影响.
数据仓库是面向主题的、集成的、非易失的和随时间变化

的数据集合,它被用于支持决策经营管理中的决策制定过

程[２１].在数据仓库中,最重要的功能可以归纳为“抽取(ExＧ
tract)－转换(Transfer)－加载(Load)”,即 ETL操作[２２].数

据仓库中数据质量的优劣是数据仓库能否成功的关键因素之

一.尽管在ETL过程中已经对数据源进行了数据质量的提

高操作,但是在将数据加载到数据仓库之前,还需要用各种方

法来确认数据的质量.最好的方法是在数据源层就对质量问

题加以处理,但是要确认外部数据源的质量存在困难.因此,
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需要在ETL阶段通过手工方式或者软件自动化的方式完成

对数据质量的确认.

２．３．２　数据质量评估框架及其方法

(１)数据质量评估框架

为了实现对数据质量和信息质量的测量和评估,MIT首

先提出了信息管理质量评估(AssessmentInformation ManaＧ

gementQuality,AIMQ)框架;国际货币基金组 织 (InternaＧ

tionalMonetaryFund,IMF)也提出了通用性数据质量评估框

架(DataQualityAssessmentFramework,DQAF),该框架可

被广泛应用于各成员国的统计数据质量的评价和改善.之

后,又出现了十多个评估框架(见表３)[２３],不断丰富着相关

研究成果.

表３　常见的数据质量评估框架

Table３　Commondataqualityassessmentframeworks

评估框架缩写 全称 主要创建者 创建时间

AIMQ Amethodologyforinformationqualityassessment Lee等人 ２００２
CIHI CanadianInstituteforHealthInformationmethodology Long和Seko ２００５
DQA DataQualityAssessment Pipino等人 ２００２
IQM InformationQualityMeasurement Eppler和 Munzenmaier ２００２

ISTAT ISTATmethodology Falorsi等人 ２００３
DQAF DataQualityAssessmentFramework IMF组织 ２００３
AMEQ ActivityＧbasedMeasuringandEvaluatingofproductinformationQuality(AMEQ)methodology Su和Jin ２００４
COLDQ LoshinMethodology(CostＧeffectofLowDataQuality) Loshin ２００４

DaQuinCIS DataQualityinCooperativeInformationSystems Scannapieco等人 ２００４
QAFD MethodologyfortheQualityAssessmentofFinancialData DeAmicis和 Batini ２００４
CDQ ComprehensivemethodologyforDataQualitymanagement Batini和 Scannapieco ２００６

　　表３中的一些框架主要针对通用领域的数据质量或者专

业领域的数据质量进行评估,其他框架则适用于企业内部的

信息系统或者协同信息系统的评估.

(２)数据质量评估方法

数据质量评估方法主要分为定性方法、定量方法和综合

方法.定性方法主要依靠评判者的主观判断.定量方法则为

人们提供了一个系统、客观的数量分析方法,结果较为直观、

具体.综合方法则将定性方法和定量方法结合起来,以发挥

两者的优势.

定性评估方法一般基于一定的评估准则与要求,根据评

估的目的和用户对象的需求,从定性的角度对数据资源进行

描述与评估.具体步骤是:确定相关评估准则或指标体系,建

立评估准则及各赋值标准,通过对评估对象进行大致评定,给

出各评估结果.评估结果有等级制、百分制等表示方法[２４].

通常,定性评估可划分为:用户反馈法、专家评议法和第三方

评测法.

定量评估方法是指按照数量分析方法,从客观量化角度

对基础数据资源进行的优选与评估.定量方法为人们提供了

一个系统、客观的数量分析方法,结果更加直观、具体.目前,

传统的纸质印刷品,如报纸、图书、期刊、标准和专利等内容都

已经实现数字化,并存放在各种数据库中供用户检索、浏览和

下载.为了评价各数据库中文献的数据质量,可以制定用户

注册人数、文献下载量、文献在线访问量以及引用率等评估指

标来评价各个数据库收录文献质量的优劣.

综合方法将定性和定量两种方法有机地集合起来,从两

个角度对数据资源质量进行评估.常用的综合评估方法有:

层次分析法(AnalyticHierarchyProcess,AHP)[２５]、模糊综合

评估法(FuzzyComprehensiveEvaluation,FCE)[２６]、云模型评

估法(CloudModel,CM)[２７]和缺陷扣分法(DefectionSubtracＧ

tionScore,DSS)[２８].本文从使用的难易程度、使用模型、应

用场景和适用范围４个方面来对比这４种评估方法,如表４
所列.

表４　４种综合评估方法的对比

Table４　Comparisonamongfourcomprehensiveassessmentmethods

评估类别 难易程度 使用模型 应用场景 适用范围

AHP 较简单
层次结构

模型
质量指标权重确定 无限制

FCE 复杂 隶属函数 模糊性的质量问题 无限制

CM 复杂 正态云模型
模糊性与随机性

共存的质量问题
无限制

DSS 简单 无 产品质量 特定专业领域

AHP方法需要将复杂问题分解成若干层次,建立阶梯层

次结构,然后构成判断矩阵,完成层次单排序一致性检验,最

后进行层次总排序和一致性检验,从而得出结论.由于使用

较为简单,适用范围广,在数据质量领域,AHP常用于指标权

重的确定.FCE方法以模糊数学为基础,被用于处理模糊性

的质量问题,通过建立隶属函数对事物做出综合评价,可应用

在产品质量评定、科技成果鉴定、港口环境评价等领域.在现

实世界中,许多事物的概念是不确定的,对于一个模糊性和随

机性共存的质量问题,更适合采用 CM 理论.CM 将概率论

和模糊集合理论结合起来,通过特定构造的算法,形成定性概

念与其定量表示之间的转换模型,并揭示随机性和模糊性的

内在关联性.缺陷扣分法指通过计算单位产品(数据或信息)

的得分值,由单位产品的得分值来评价产品质量的方法.然

而在实际操作中,该方法也存在着许多局限性和不足,仅适用

于一部分专业领域,如空间数据等结构化数据的质量评价,而

在全面的综合评价方面不完全适用.

２．３．３　数据清洗

如发现经过评估后的数据存在质量问题,就需借助数据

清洁技术来改善数据质量.数据清洁(DataCleaning,Data

Scrubbing),也称为数据净化或者数据清洗,是指检测数据集

合中存在的不符合规范的数据,并进行数据修复,以提高数据

质量的过程[２９].数据清洁一般是自动完成的,只有在少数情

况下需要人工参与完成.数据清洁可分为“特定领域(doＧ

mainＧspecific)数据清洁”和“领域无关(domainＧindependent)
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数据清洁”两类[３０].“特定领域数据清洁”需要用到相关领域

知识,并要求参与清洁过程的人员掌握相关领域知识;“领域

无关数据清洁”面向普通数据库用户,适用于不同的业务领

域,更方便与传统的 DBMS相整合.

数据之所以会出现质量问题,是因为“脏数据”的存在.

本文将脏数据分为单数据源模式层问题、单数据源实例层问

题、多数据 源 模 式 层 问 题 和 多 数 据 源 实 例 层 问 题 ４ 种 类

型[３１Ｇ３２].表５列出了“脏数据”类型与其出现的原因.

表５　“脏数据”类型、实例及出现原因

Table５　Categories,examplesandreasonsof“dirtydata”

类别 脏数据层次 类型 出现原因

单

源

脏

数

据

多

源

脏

数

据

模式层

实例层

模式层

实例层

缺少完整性约束 不在约束范围内

唯一性冲突 两个不同记录的主键重复

参照完整性冲突 超出设定的值范围,没有相应的对象数据

拼写错误 数据输入错误、数据传输过程中发生的错误

重复/冗余记录
现实中的同一个实体在数据集合中用多条不完全相同的记录来表示,由于它们在格式、
拼写上的差异,导致数据库管理系统不能正确识别;或者模式未做规范化处理

空值 字段空值设计不合理,或者用户不愿意填写

数据失效 原有数据经过一段时间后变成无效数据

噪声数据 由于采集设备异常,造成接收的数据取值不合理

命名冲突 同一实体在不同的来源中存在不同的名称

结构冲突 属性类型不一致、一个代码有不一致的含义、相同的意义不同的代码,格式不同

时间不一致 不同时间层次上的数据在同一层次进行比较与计算

粒度不一致 不同层次上的数据在同一层次进行比较与计算

数据重复 相同的数据在合并后的数据库中出现两次及以上

　　如表５所列,“脏数据”的类型有很多种.从实例层来说,
单数据源的“脏数据”就是不完整数据、不正确数据、不可理解

数据、过时数据、数据重复等;单数据源的数据清洁需要在属

性上对数据进行检测与处理.多数据源的“脏数据”更为复

杂,主要指大量的重复数据、冲突数据;多数据源的数据清

洁重点是对重复数据的检测与处理、解决数据冗余和数据

冲突问题.
为了提高数据质量,按照表５所列举的“脏数据”类型,可

将数据清洁方法划分为基于模式层和基于实例层的方法,具
体如表６所列[３２Ｇ３５].

表６　常见的数据清洗方法

Table６　Commondatacleaningmethods

脏数据层次 类型 清洁方法

模式层

实例层

属性约束 人工干预法和函数依赖法

避免冲突 数据重构,元数据方法

拼写错误 拼写检查器来检错和纠错

重复/冗余记录 基于字段和基于记录的重复检测后删除重复值

空值
忽略元组,人工填写空缺值,使用一个全局变量填充空缺值,使用属性的中心度量(均值、中位数等),
复杂的概率统计函数值填充空缺值

数据不一致 指定简单的转换规则,使用领域特有的知识(如,邮政地址)对数据作清洁

噪声数据
分箱(Binning)法、回归(regression)法、计算机和人工检查相结合处理、使用简单规则库检测和修正

错误、使用不同属性间的约束检测和修正错误、使用外部数据源检测和修正错误

２．３．４　数据溯源

溯源一词源自法语“provenir”,意思是出处、发源.在计

算机领域,溯源也称为世系(lineage)或者谱系(pedigree),用
于描述数据的起源或者出处.许多科学应用和数据管理应用

通常需要收集和处理大量不同来源的数据,由于来源复杂、质
量参差不齐,数据和应用结果的可信度会受到质疑[３６].因

此,能有效识别和查询数据来源的溯源技术成为数据质量研

究领域的一项重要技术,它可以帮助用户理解数据并处理结

果的可信度.

数据溯源可以划分成两种类型,即粗粒度的工作流溯源

(WorkflowProvenance)和细粒度的数据溯源(DataProveＧ
nance)[３７].当科学家使用工作流系统设计和运行科学实验

时,工作流执行的结果数据集可能需要与报告或论文一起发

布,以供其他科学实验的输入重复使用.此时,要求科学家在

发布数据的同时发布其溯源元数据,包括数据的演变历史、起
源和所有权,这一过程称为工作流溯源[３８].细粒度的数据溯

源是指某个转换步骤结果中的片段数据是如何衍生的,它更

加关注结果数据集的推导.早期的数据溯源通常细分为

Where和 Why型溯源[３９];之后,在此基础上引入了 HowＧ

provenance[４０];２０１０年出现了 W７模型[４１],该模型是指数据

溯源信息应该包括 Who,When,Where,How,Which,What,

Why７个部分.

目前,数据溯源追踪的主要方法有标注法和反向查询法.

此外,还有通用的数据追踪方法、双向指针追踪法、利用图论

思想和专用查询语言的追踪法,以及以位向量存储定位等方

法[４２].标注法通过记录处理相关的信息来追溯数据的历史

状态,即用标注的方式来记录原始数据中的一些重要信息,并

让标注和数据一起传播,通过查看目标数据的标注来获得数

据的溯源.采用标注法来进行数据溯源虽然简单,但存储标

注信息需要额外的存储空间.反向查询法主要用于数据库追

溯,即在一定的限制条件下,可以通过分析数据库操作语句得

出任意粒度的逆查询语句,追溯数据起源.与标注法相比,反

向查询法更加复杂,但需要的存储空间更小.
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２．３．５　ISO８０００数据质量标准

为了满足数据产品的质量需求,２００５年,ISO 下设的委

员会开始组织撰写ISO８０００标准,以突破数据质量没有国际

标准的困境.ISO８０００ 数据质量标准主要由 ４ 个部分组

成[４３]:１)通用数据质量,Part１－Part９９.其中Part１介绍ISO
８０００标准创建的目标、适用范围和进展,Part２介绍相关的术

语.２)主数据质量,Part１００－Part１９９.主数据下面又分为几

个 部 分:Part１００,Part１１０,Part１２０,Part１３０,Part１４０ 和

Part１５０.所有部分都已经在２０１２年之前制定完成.３)事务

数据质量,Part２００－Part２９９.４)产品数据质量,Part３００－
Part３９９.

自从２００８年底发布了第一部标准(ISO８０００Ｇ１１０、２００８
主数据、语法、语义编码和数据规范的一致性)以来,至今已陆

续发布了６部ISO.已发布的ISO８０００标准都集中在ISO
８０００１００系列部分,即主数据质量部分.目前,ISO８０００的

整体框架如图２所示[４４].

图２　ISO８０００体系架构图

Fig．２　ArchitectureofISO８０００standard

２．３．６　数据质量的相关立法

２００１年 美 国 “信 息 质 量 法”(Information QualityAct,

IQA)获得国会批准并正式生效[４５].“信息质量法”并不是一

个独立成章的法律文件,它只是美国财政部和政府机构拨款

法案中的一个条款规定;而且其重点关注的也仅是在美国联

邦政府机构中的信息传播活动.欧盟认为公共领域的信息是

数字内容产品和服务的原材料,对公共领域信息的再利用和

挖掘,有助于提高欧盟区域内的就业率并促进该地区经济的

发展.为了协调欧盟成员国公共信息再利用的市场秩序,促
进公民使用新的方法获取和利用知识,欧盟于２００３年制定了

«公共信息再利用指令»(简称指令).再利用公共部门信息的

企业应该按照合法的途径和方法加工制作信息产品,保证数

据的准确、完整、权威、及时.相关公共部门应该履行一定的

监督责任,防止企业滥用公共部门信息,建立一系列对信息质

量的评审和评价体系.

３　数据质量的发展趋势

２０１０年至今,物联网、云计算和大数据等技术已成为IT
领域的发展热点,这些技术的出现给数据质量领域带来新的

研究课题.随着数据的不断积累和政府及各行业数据的相继

开放,组织和机构获取数据的来源和类型越来越丰富.大数

据时代,有８０％的新增数据属于半结构化和非结构化数据,

这给以结构化数据为研究对象的传统数据质量理论带来了不

小的挑战.同时,如何在合理时间内完成对海量数据的质量评

估和清洗也成为一个亟待解决的问题.此外,物联网、众包模

式和公共数据开放中的数据质量问题也成为人们关注的焦点.

在新环境和新技术下,数据质量的研究方向在于:１)从大

数据的特征出发,研究针对数据模型和数据质量管理的新方

法和新 技 术;２)研 究 基 于 云 计 算 平 台 (Hadoop,Storm 和

Spark)的数据质量相关技术的实现,如数据清洁和数据溯源;

３)研究众包模式下数据的评估技术和质量保证机制;４)研究

物联网数据验证方法、数据清洗算法和数据质量保证技术;

５)研究数据质量与数据开放的关联性.下面简要介绍各研究

热点所涉及的相关理论和技术.

３．１　大数据质量

由于大数据本身呈现出一些新的特性,如４V 特性,因此

如何从海量的、快速变化的、来源丰富的大数据中提取出高质

量且真实的数据成为企业处理大数据过程中亟待解决的

问题.

３．１．１　数据质量模型

传统数据质量的理论、技术和方法都是以结构化数据为

研究对象,半结构化和非结构化数据质量的研究一直是一个

难点,尤其是在当前的大数据时代,非结构化数据占据了新增

数据总量的８０％以上.通常,有两种方式对非结构化数据进

行处理:一种采用“非结构化数据－半结构化数据－结构化数

据”这种逐步转换的方式,实现了非结构化数据向结构化数据

转换的功能,最终将数据存入关系数据库中进行管理;另一种

则采用“非结构化数据－结构化数据”的转换方式,借助元数

据完成相应的处理.

为了评估半结构化数据(如 XML 数据格式)的质量,

Scannapieco和 Virgillito等人[４６]提出了数据和数据质量模型

(DataandDataQuality,D２Q).D２Q模型可用于检验数据的

准确性、一致性、完整性和实时性.D２Q 模型是半结构化的,

允许每个组织采用一定的灵活性导出数据的质量.此外,质
量维度可以被关联到数据模型的不同元素上,范围从单个数

据值到整个数据源.

对于非结构化数据,学术界并未提出有效的数据质量模

型,现有研究更多集中在采用什么模型来表示这些数据.例

如:Siadat和Chu等人基于 EＧR图提出一种用于非结构化数

据的模型[４７Ｇ４８].针对多媒体检索系统,Marcus和 Amato等

人[４９Ｇ５０]提出了一个多层数据模型,用来表示语义描述、底层

特征和原始数据.四面体数据模型(TetrahedralDataModel)

是由Li和Lang于２０１０年提出的一个面向非结构化数据的

模型[５１],它可以为不同类型的非结构化数据提供统一、集成

和相关描述,并支持检索和数据挖掘等智能数据服务.

３．１．２　大数据质量管理

在大数据环境下,质量管理会面临如下挑战和问题.

问题１:分散的信息.对于管理工作而言,信息孤岛一直

是一个棘手的问题,且已存在很长时间.以前,企业常用的数

据仅仅涵盖自己业务系统所生成的数据,如销售系统、CRM
系统等.但是,现在企业所能采集和分析的数据已经远远超

越这一范畴.由于缺乏可以直接应用到这些数据上的统一的

规则和方法,企业要保证从多个数据源获取结构复杂的大数

据并有效地对其进行整合,异常艰巨[５２].

问题２:复杂的异构数据源.不同来源的数据在结构上

差别很大.一些数据是非结构化数据,如文本、视频、图像等,

一些数据是半结构化数据,如电子邮件、电子表格等,还有一

些是结构化数据,如数据仓库/商业智能数据、传感器/机器数
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据记录、关系型数据库管理系统的数据等.

问题３:海量数据.１９７０年以后,信息量大约每３年就增

加一倍;如今,全球信息总量每两年就可以增加一倍.２０１１
年,全球被创建和被复制的数据总量为１．８ZB,要对如此大体

量的数据进行采集、清洁、整合,最后得到符合要求的高质量

数据,在一定时间内是很难实现的[５３].

问题４:信息的可信度.由于企业采集到许多外部数据

源提供的数据,用户无法理清这些数据之间的关系,更不了解

这些信息是如何被交付的,因此更无法得知这些数据的质量

处于什么水平.

为了有效应对上述挑战,大数据质量管理需要一个能提

供多源异构数据整合、支持分布式和非结构化数据处理以及

完成数据质量相关操作的大数据质量管理解决方案.对于分

散的信息,可以使用 Linkedin的 Kafka、Facebook的 Scribe、

Cloudera的Flume和 Hadoop的 Chukwa等技术实现分布式

的数据采集;对于复杂的异构数据源,可采用基于本体的方法

完成异构数据的集成与融合;对于海量数据,可以采用 HaＧ
doop和Storm等分布式系统架构进行质量评估和数据清洗

等操作;对于信息可信度的问题,则通过建立统一的数据质量

标准和数据溯源来加以解决.

中国电信股份有限公司上海研究院从数据质量维度评估

指标角度切入,论述运营商该如何构建大数据的数据质量管

理体系,并提出了一个理想的实例,如图３所示[５４].

图３　运营商的大数据质量管理体系

Fig．３　Qualitymanagementarchitectureofbigdataforoperators

该质量管理体系的核心在于大数据质量体系、大数据质

量报表体系和大数据质量知识库体系的构建.大数据质量体

系用来“发现质量问题”,大数据质量报表分析体系需要从已

经发现的问题中寻找解决方法,而大数据质量知识库则针对

数据质量领域的问题求解提供帮助.

３．２　基于云平台的数据质量相关技术的实现

随着云计算技术的广泛应用,早期基于单机版的数据质

量技术已经无法满足海量和实时数据处理的需求,因此,如何

根据各种云计算平台的特点开发相应的系统就成为了数据质

量研究的热点内容之一.下面将介绍数据清洁和数据溯源技

术在云平台上的解决方案.

基于语义的大数据清洁系统(简称为 SPF)是运行在

Map/Reduce批处理工作流和Storm 流数据框架上的数据清

洁系统,能同时支持实时和非实时的大数据清洁,主要用来清

洁日志 文 件、Internet数 据 和 视 频 流.其 系 统 架 构 如 图 ４
所示[５５].

图４　基于语义的大数据清洁框架

Fig．４　SemanticＧbasedintelligentdatacleaningframeworkforbigdata

在图４中,各种来源的非实时大数据存储在 HDFS系统

中,这样,Map/Reduce数据清洁工作流可以访问 HDFS以获

得原始的海量数据.对于实时应用,SPF系统构建一个TopoＧ
logy连接到这些应用上,并使用 Spout获取持续的原始流数

据.发现和清洁异常数据的规则采用 Drools引擎进行管理,

相关规则有阈值规则、标准化规则等.该系统能够检测到的

数据异常情况包括错误数据、不一致性数据和重复数据.

SPF的并行清洁是由一系列的 Map/Reduce或者Bolt功能来

执行的.在整个数据清洁过程中,数据变化的日志为所有的

行动和引起这些行动的原因提供了一个审计追踪.最后,清
洁后的海量数据存储在 HDFS或者 Storm 框架中作为输出

结果.

大数据溯源是一种服务于大数据的科学计算和工作流的

溯源类型.在大数据时代,一些有效的溯源系统被开发出来,

如 Kepler分布式溯源系统[５６]、RAMP溯源系统[５７]、HadoopＧ

prov溯源系统[５８]和 PigLipstick系统[５９].Kepler分布式溯

源框架不仅能在 MapReduce任务中捕获溯源信息,而且还能

在非 MapReduce任务中溯源信息.在 MySQL集群中,这一

框架以一种分布式的方法———KeplerDDP架构来记录和查

询溯源.同时,它也提供了一个 API来查询所收集的溯源信

息.收集和查询溯源的可扩展性可以使用 WordCount程序

和生物信息学中的BLAST应用来评估.其分布式溯源框架

包括 ３ 部 分:KeplerGUI、Hadoop Mater 节 点 和 Hadoop
Slaves节点,如图５所示[５６].

图５　Kepler分布式溯源框架

Fig．５　KeplerMapReduceprovenancearchitecture

３．３　众包模式下的数据质量

众包模式是一种新的生产组织形式,它使得数据的产生

和获取不再局限于组织或者平台,个人用户借助一些硬件设

备和软件也能产生和收集数据.通过众包模式来采集数据降

低了数据获取成本,但是数据质量也参差不齐.维基百科是
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众包应用的一个成功案例,由于维基百科建立了一个比较权

威的数据质量审核团队来负责输入数据的监控和数据质量的

控制,因此其发布的信息内容的质量都非常高.
开放街道地图(OpenStreetMap,OSM)是众包模式应用

于 GIS领域的典型项目.从２００４年诞生至今,已经拥有上百

万用户;而且,其中约３０％的用户至少都在 OSM 地图中提供

了一个准确的地点;美国苹果公司甚至将 OSM 地图嵌入iOS
的iPhoto中,使其成为它的地图数据源之一.不同于收费较

高的专业测绘地图,OSM 上的地图数据都可以免费下载和使

用,因此,这些数据成为许多科研人员的研究首选.OSM 数

据质量的研究热点集中在３个方面:１)OSM 地图数据质量的

评估维度、评估模型和评估方法.文献[６０Ｇ６２]等使用参考地

图(如测绘地图、Google地图和 Bing地图)与 OSM 地图进行

对比,分析 OSM 地图数据的准确性、完整性、时效性和一致

性,其中一致性的评估是难点.２)改善 OSM 地图数据质量

的方法和系统.文献[６３]通过开发一个名为 OSMantic的标

签插件来提高 OSM 数据的语义质量并降低语义的异构性.

３)OSM 质量保证工具的开发与应用.OSM 网站提供了一些

质量保证工具来帮助使用者和数据贡献者提高数据质量,这
些工具包括:bug报告工具、错误检测工具、可视化工具、监控

工具、帮助工具和标签统计[１２].但是,这些工具还存在诸如

语言版本限制、检测错误类型少和不提供错误修复等问题,需
要继续对其进行完善或者开发出更实用的工具.

３．４　物联网中的数据质量

物联网是由数十亿或数万亿无线识别的“物体”彼此联结

和整合而成的动态网络,这些数量庞大的智能设备进行实时

数据采集和彼此之间的信息交互,产生了巨大的数据量.物

联网中常用的传感设备,如射频识别器和传感器网络,由于自

身的局限和电磁环境的影响,采集到的数据中往往存在差错,
如重读、漏读、数据冗余和数据错误.此外,物联网中的数据

具有多源和多模态的特征,需要进行数据融合和数据集成,即
在多源异构数据之间进行交互和转换.由于实现方法不同,
这也会影响到集成数据的质量.目前,物联网中的数据质量

的研究热点集中在３个方面:１)传感器数据验证的方法;２)数
据流清洗技术;３)数据质量保证框架.

传感器数据验证的方法主要包括[６４]:采用统计分析检测

异常值,使用指数加权移动平均法检查漂移,空间一致性方

法,解析冗余(检查相关物理模型中的数量),粗差检测,多元

统计方法和数据挖掘技术.针对传感器数据的错误和不确定

性,常用的数据清洗技术有[６５]:基于静态窗口的时间平滑策

略、基于自适应窗口的时间平滑策略、基于对象关联度的数据

清洗模型、基于SQL 查询模型的方法、基于时空冗余信息的

清洗方法、基于行为模式的数据清洗模型和基于代价评估的

最优清洗框架等.为了提高 RFID数据的质量,研究者提出

了一些数据质量保证模型,ESP(ExtensibleReceptorSteam
Processing)是一个基于 SQL 语句的在线清洗五层管道框

架[６６],主要由点机制、平滑机制、归并机制、仲裁机制、虚拟化

机制５个连续的清洗阶段组成.在 ESP框架的基础上,文献

[６７]设计了一个并行的质量评估框架.质量评估框架中的每

个模块都与一个特定的清洗模块相关联.随着数据流清洗模

块的处理,质量保证框架相应地评估出 RFID应用中的数据

流质量水平.

３．５　数据质量与数据开放

在大数据浪潮的推动下,数据开放,尤其是政府公共数据

开放成为席卷全球的运动.２００９年,美国联邦政府的数据开

放门户网站———Data．gov正式上线,全面开放政府拥有的

１０００多项公共数据.２０１０年,英国政府的数据开放网站 DaＧ
ta．gov．uk正式出炉,除去地理信息,该网站公布了３０００多项

民生数据.随后,全球五大洲的３０多个国家都正式建立数据

开放门户网站.公共数据开放需要具备八大基本原则[１６]:

１)数据必须是完整的;２)数据必须是原始的;３)数据必须是及

时的;４)数据必须是可读取的;５)数据必须是机器可处理的;

６)数据的获取必须是无歧视的;７)数据格式工序是通用非专

有的;８)数据必须是不需要许可证的.在这８项原则中,第

１),３)－５),８)项都是与数据质量有关的内容.公共数据开放

中最棘手的质量问题在于数据的一致性,即开放的数据来自

各个政府部分,难免存在交叉,如果两个部门的数据不一致,
应该以谁的数据为准? 又该如何向公众解释? 即使对同一性

质、同一类别的数据,新数据还在源源不断地产生和收集,如
何保证新旧数据之间的一致性? 现有研究未针对一致性问题

给出很好的解决方式,还需要继续探索.
结束语　在过去的３０多年,数据质量的研究取得了一系

列成果,但是在新技术和新环境下,仍然存在一些问题:１)数
据质量标准化尚未统一,虽然ISO制定了数据质量标准ISO
８０００,但是仅有２０个发达国家参与相关工作,这一标准还存

在争议,有待进一步成熟和完善;２)有效的半结构化和非结构

化数据模型较少,非结构化数据的质量评估没有得到很好的

解决;３)许多物联网应用和大数据应用都需要融合多源异构

数据,不过,对这些数据建立一个统一的质量测量标准和模型

的研究才刚刚起步;４)一些数据密集型企业(如通信运营商)
提出了基于云平台的大数据质量管理系统,但是这些系统的

运行效率和实施效果还有待验证;５)随着数据开放脚步的加

快,数据作为商品进行交易的趋势会越来越明显,参与交易的

数据有些是原始数据,有些是经过清洗、分析和建模的数据,
因此如何评估交易数据的质量、数据质量与数据定价的关系

以及不同来源数据间的一致性问题都值得我们深入探讨.

参 考 文 献

[１] SCANNAPIECOM,CATARCIT．DataQualityundertheComＧ

puterSciencePerspective [J]．Archivi & Computer,２００２,２:

１Ｇ１３．
[２] FinancialAccountingStandardsBoard．QualitativeCharacterisＧ

ticsofAccountingInformation,StatementofFinancialAccounＧ
ting Concepts No．２ [R]．Financial Accounting Standards
Board,２００８:６．

[３] 曹建军,刁兴春,徐永平,等．信息质量 [M]．北京:国防工业出

版社,２０１３．
[４] NAUMANNF,ROLKWEC．AssessmentMethodsforInformaＧ

tionQualityCriteria[C]∥Proceedingsof５thInternationalConＧ
ferenceonInformationQuality．２０００:１４８Ｇ１６２．

[５] HUANG X Y,ZHANG H．StatisticalData Quality ManageＧ
ment:FromaMultidisciplinaryPerspective[J]．JournalofBusiＧ
nessEconomics,２０１１,２３９(９):９０Ｇ９６．(inChinese)

黄向阳,张皓．多学科视角下的统计数据质量管理 [J]．商业经

济与管理,２０１１,２３９(９):９０Ｇ９６．
[６] WANGRY,STRONGDM．Beyondaccuracy:WhatdataqualiＧ

８ 计 算 机 科 学 　２０１８年



tymeanstodataconsumers[J]．JournalofmanagementinforＧ
mationsystems,１９９６,１２(４):５Ｇ３３．

[７] REDMAN TC．Dataquality:thefieldguide[M]．Boston:Digital
Press,２００１．

[８] ZEISTR HJ,HENDRIKSPR H．Specifyingsoftwarequality
withtheextendedISO model[J]．SoftwareQualityJournal,

１９９６,５(４):２７３Ｇ２８４．
[９] KATERATTANAKUL P,SIAU K．Measuring information

qualityofwebsites:Developmentofaninstrument[C]∥ProＧ
ceedingsofthe２０thInternationalConferenceonInformation
Systems．NorthCarolina:ACM,１９９９:２７９Ｇ２８５．

[１０]DEDEKE A．AConceptualFrameworkforDevelopingQuality
MeasuresforInformationSystems[C]∥ConferenceonInformaＧ
tionQuality．DBLP,２０００:１２６Ｇ１２８．

[１１]FANBW．StudyonthequalityofcrowdsourcinggeographicdaＧ
ta－acaseofKunming [D]．Kunming:Yunnan University,

２０１５．(inChinese)

范博文．众源地理数据质量研究———以昆明市为例 [D]．昆明:

云南大学,２０１５．
[１２]CAIL,ZHUYY．BigDataQuality[M]．Shanghai:Scientific&

TechnicalPublishers,２０１７．(inChinese)

蔡莉,朱扬勇．大数据质量 [M]．上海:科学技术出版社,２０１７．
[１３]ZOOK M,GRAHAM M,SHELTONT,etal．VolunteeredgeoＧ

graphicinformationandcrowdsourcingdisasterrelief:acase
studyoftheHaitianearthquake[J]．WorldMedical& Health
Policy,２０１０,２(２):７Ｇ３３．

[１４]PIPINOLL,LEEY W,WANGRY．Dataqualityassessment
[J]．CommunicationsoftheACM,２００２,４５(４):２１１Ｇ２１８．

[１５]BALLOUD,WANGR,PAZER H,etal．Modelinginformation
manufacturingsystemstodetermineinformationproductquality
[J]．ManagementScience,１９９８,４４(４):４６２Ｇ４８４．

[１６]徐子沛．大数据[M]．桂林:广西师范大学出版社,２０１３．
[１７]SILBERSCHATZ A．DatabaseSystem Concepts:FifthEdition

[M]．Beijing:ChinaMachinePress,２０１０．
[１８]CHENGLQ．DataConstraintsontheImpactofDataQuality

[J]．JournalofYangtzeUniversity(NaturalScienceEdition),

２０１１,８(５):１００Ｇ１０２．(inChinese)

程录庆．数据约束对数据质量的影响研究 [J]．长江大学学报

(自然科学版),２０１１,８(５):１００Ｇ１０２．
[１９]BOHANNONP,FAN W,GEERTSF,etal．ConditionalfuncＧ

tionaldependenciesfordatacleaning[C]∥IEEE２３rdInternaＧ
tionalConferenceon Data Engineering,２００７(ICDE ２００７)．
IEEE,２００７:７４６Ｇ７５５．

[２０]CONGG,FAN W,GEERTSF,etal．Improvingdataquality:

Consistencyandaccuracy[C]∥Proceedingsofthe３３rdInternaＧ
tionalConferenceon VeryLargeDataBases．VLDB EndowＧ
ment,２００７:３１５Ｇ３２６．

[２１]INMON W H．Building the data warehouse (２nded)[M]．
JohnWiley&Sons,１９９６．

[２２]李志刚,马刚．数据仓库与数据挖掘的原理及应用[M]．北京:高
等教育出版社,２００７．

[２３]BATINIC,CAPPIELLO C,FRANCALANCIC,etal．MethodoＧ
logiesfordataqualityassessmentandimprovement[J]．ACM
ComputingSurveys(CSUR),２００９,４１(３):１６Ｇ６８．

[２４]Chinese AcademyofSciencesComputerNetworkInformation
Center．DataQualityEvaluationMethodandIndexSystem[EB/

OL]．[２０１５Ｇ１０Ｇ１７]．http://www．nsdata．cn/pronsdchtml/１．

compservice．standards/pages/３１２３．html．(inChinese)

中国科学院计算机网络信息中心．数据质量评测方法与指标体

系[EB/OL]．[２０１５Ｇ１０Ｇ１７]．http://www．nsdata．cn/pronsdchtＧ

ml/１．compservice．standards/pages/３１２３．html．
[２５]SAATY T L．Decision making with the analytic hierarchy

process[J]．InternationalJournalofServicesSciences,２００８,１
(１):８３Ｇ９８．

[２６]陈水利,李敬功,王向公．模糊集理论及其应用 [M]．北京:科学

出版社,２００５:１５６Ｇ２０７．
[２７]LID Y,LIU C Y．Studyonthe Universalityofthe Normal

CloudModel[J]．EngineeringSciences,２００４,６(８):２８Ｇ３４．(in

Chinese)

李德毅,刘常昱．论正态云模型的普适性 [J]．中国工程科学,

２００４,６(８):２８Ｇ３４．
[２８]LIUC．SamplingTheoryandMethodofAccuracyMeasurement

andQualityAssuranceforGISAttributeData[D]．Shanghai:

TongjiUniversity,２０００．(inChinese)

刘春．GIS属性数据的精度度量及质量控制的抽样原理与方法

[D]．上海:同济大学,２０００．
[２９]FAN W,GEERTSF．Foundationsofdataqualitymanagement

[J]．Synthesis Lectures on Data Management,２０１２,４(５):

１Ｇ２１７．
[３０]MONGE A E,ELKAN C．TheField MatchingProblem:AlgoＧ

rithmsandApplications[C]∥KDD．１９９６:２６７Ｇ２７０．
[３１]WANGYF,ZHANGCZ,ZHANGBB,etal．ASurveyofData

Cleaning[J]．New TechnologyofLibrary &InformationSerＧ

vice,２００７,２(１２):５０Ｇ５６．(inChinese)

王曰芬,章成志,张蓓蓓,等．数据清洗研究综述 [J]．现代图书

情报技术,２００７,２(１２):５０Ｇ５６．
[３２]CAO JJ,DIAO X C,CHEN S,etal．Data Cleaningandits

GeneralSystem Framework [J]．ComputerScience,２０１２,３９
(S３):２０７Ｇ２１１．(inChinese)

曹建军,刁兴春,陈爽,等．数据清洗及其一般性系统框架 [J]．
计算机科学,２０１２,３９(S３):２０７Ｇ２１１．

[３３]GALHARDASH,FLORESCUD,SHASHAD,etal．AJAX:an

extensibledatacleaningtool[J]．ACMSigmodRecord,２０００,２９
(２):５９０．

[３４]RAMANV,HELLERSTEINJM．Potter’swheel:AninteracＧ

tivedatacleaningsystem[C]∥VLDB．２００１:３８１Ｇ３９０．
[３５]VASSILIADIS P,VAGENA Z,SKIADOPOULOS S,et al．

ARKTOS:towardsthemodeling,design,controlandexecution

ofETLprocesses[J]．InformationSystems,２００１,２６(８):５３７Ｇ

５６１．
[３６]CUIY,WIDOMJ,WIENERJL．Tracingthelineageofview

datainawarehousingenvironment[J]．ACM Transactionson

DatabaseSystems(TODS),２０００,２５(２):１７９Ｇ２２７．
[３７]BUNEMANP,TAN W C．Provenanceindatabases[C]∥ProＧ

ceedingsofthe２００７ ACM SIGMODInternationalConference

onManagementofData．ACM,２００７:１１７１Ｇ１１７３．
[３８]DENGZH,WEIYZ．StudyontheMethodofProvenancein

ScienceWorkflowforDataPublishing[J]．Library&InformaＧ

tion,２０１４,１５８(３):６１Ｇ６６．(inChinese)

邓仲华,魏银珍．面向数据发布的科学工作流数据溯源方法研究

[J]．图书与情报,２０１４,１５８(３):６１Ｇ６６．
[３９]BUNEMANP,KHANNAS,WANGCT．Whyandwhere:A

characterizationofdataprovenance[C]∥InternationalConＧ

９第４期 蔡　莉,等:数据质量的历史沿革和发展趋势



ferenceonDatabaseTheory．SpringerBerlinHeidelberg,２００１:

３１６Ｇ３３０．
[４０]GREENTJ,KARVOUNARAKISG,TANNENV．Provenance

semirings[C]∥ProceedingsofthetwentyＧsixthACMSIGMODＧ
SIGACTＧSIGARTSymposium onPrinciplesofDatabaseSysＧ
tems．ACM,２００７:３１Ｇ４０．

[４１]RAMS,LIUJ,GEORGERT．PROMS:ASystemforHarvesＧ
tingandManagingDataProvenance[EB/OL]．[２０１０Ｇ１１Ｇ０１]．
http://kartik．eller．arizona．edu/WITS_DEMO_final．pdf．

[４２]MINGH,ZHANGY,FUXH．SurveyofDataProvenance[J]．
JournalofChineseComputerSystems,２０１２,３３(９):１９１７Ｇ１９２３．
(inChinese)

明华,张勇,符小辉．数据溯源技术综述 [J]．小型微型计算机系

统,２０１２,３３(９):１９１７Ｇ１９２３．
[４３]WANG JL,LI H,WANG Q．ResearchonISO ８０００ Series

StandardsforData Quality [J]．StandardScience,２０１０,４３９
(１２):４４Ｇ４６．(inChinese)

王军玲,李华,王强．ISO８０００数据质量系列标准探析 [J]．标准

科学,２０１０,４３９(１２):４４Ｇ４６．
[４４]RADACKG．ImprovingDataPortabilityandLongTerm Data

RetentionthroughISOStandards８０００and２２７４５ [C]∥The
Fifth MIT Information QualityIndustry Symposium．２０１１:

１３Ｇ１５．
[４５]SONGLR,PENGJ．IntroductionandInspirationsofthe“InＧ

formationQualityAct”intheAmericanFederalGovernment
[J]．JournalofIntelligence,２０１２,３１(２):１２Ｇ１８．(inChinese)

宋立荣,彭洁．美国政府 “信息质量法”的介绍及其启示 [J]．情
报杂志,２０１２,３１(２):１２Ｇ１８．

[４６]SCANNAPIECO M,VIRGILLITO A,MARCHETTIC,etal．
TheDaQuinCISarchitecture:aplatformforexchangingandimＧ

provingdataqualityincooperativeinformationsystems[J]．InＧ
formationsystems,２００４,２９(７):５５１Ｇ５８２．

[４７]SIADAT M R,SOLTANIANＧZADEH H,FOTOUHIF,etal．
Data modeling for contentＧbased support environment (CＧ
BASE):Applicationonepilepsydatamining[C]∥SeventhIEEE
InternationalConferenceonDataMiningWorkshops,２００７(ICＧ
DM Workshops２００７)．IEEE,２００７:１８１Ｇ１８８．

[４８]CHUE,BAIDA,CHEN T,etal．ArelationalapproachtoinＧ
crementallyextractingandqueryingstructureinunstructured
data[C]∥Proceedingsofthe３３rdInternationalConferenceon
VeryLargeDataBases．VLDBEndowment,２００７:１０４５Ｇ１０５６．

[４９]MARCUSS,SUBRAHMANIANVS．FoundationsofmultimeＧ
diadatabasesystems[J]．JournaloftheACM (JACM),１９９６,

４３(３):４７４Ｇ５２３．
[５０]AMATOG,MAINETTOG,SAVINOP．AnapproachtoaconＧ

tentＧbasedretrievalofmultimediadata[C]∥MultimediaInforＧ
mationSystems．SpringerUS,１９９８:９Ｇ３６．

[５１]LIW,LANGB．Atetrahedraldatamodelforunstructureddata
management[J]．ScienceChinaInformationSciences,２０１０,５３
(８):１４９７Ｇ１５１０．

[５２]MCGILVRAYD．ExecutingDataQualityProjects:TenStepsto
QualityDataandTrustedInformation (TM)[M]．California:

MorganKaufmann,２００７．
[５３]CAIL,ZHUY．Thechallengesofdataqualityanddataquality

assessmentinthebigdataera[J]．DataScienceJournal,２０１５,

１４(２):２Ｇ１０．
[５４]YANGD,MAYA,WANGZ,etal．Explorationandreflection

ofdataqualitymanagementsystemofoperatorsunderthebig
databackground[J]．ChinaInternet,２０１６(１):７３Ｇ７９．(inChiＧ
nese)

杨迪,马怡安,王铮,等．运营商在大数据背景下对数据质量管理

体系的探索及思考 [J]．互联网天地,２０１６(１):７３Ｇ７９．
[５５]WANGJ,SONGZ,LIQ,etal．SemanticＧbasedIntelligentData

CleanFrameworkforBigData[C]∥２０１４InternationalConＧ
ferenceonSecurity,Pattern Analysis,andCybernetics．IEEE,

２０１４:４４８Ｇ４５３．
[５６]CRAWL D,WANG J,ALTINTASI．Provenancefor mapreＧ

duceＧbaseddataＧintensiveworkflows[C]∥Proceedingsofthe
６thWorkshoponWorkflowsinSupportofLargeＧscaleScience．
ACM,２０１１:２１Ｇ３０．

[５７]PARK H,IKEDAR,WIDOMJ．RAMP:ASystemforCaptuＧ
ringandTracingProvenancein MapReduceWorkflows[C]∥
ProceedingsoftheVLDBEndowment,２０１１,４(１２):１Ｇ４．

[５８]AKOUSH S,SOHAN R,HOPPER A．HadoopProv:Towards
ProvenanceasaFirstClassCitizeninMapReduce[C]∥TaPP．
２０１３．

[５９]AMSTERDAMERY,DAVIDSONSB,DEUTCHD,etal．PutＧ
tinglipstickonpig:EnablingdatabaseＧstyleworkflow proveＧ
nance[J]．ProceedingsoftheVLDBEndowment,２０１１,５(４):

３４６Ｇ３５７．
[６０]HAKLAY M．HowgoodisvolunteeredgeographicalinformaＧ

tion? A comparativestudyofOpenStreetMapand Ordnance
Surveydatasets[J]．EnvironmentandPlanningB:Planningand
Design,２０１０,３７(４):６８２Ｇ７０３．

[６１]CIEPŁUCHB,JACOBR,MOONEYP,etal．Comparisonofthe
accuracyofOpenStreetMapforIrelandwithGoogleMapsand
BingMaps[C]∥ProceedingsoftheNinthInternationalSympoＧ
siumonSpatialAccuracyAssessmentinNaturalResuorcesand
EnviromentalSciences．UniversityofLeicester,２０１０:３３７．

[６２]GIRRESJF,TOUYA G．QualityassessmentoftheFrench
OpenStreetMapdataset[J]．TransactionsinGIS,２０１０,１４(４):

４３５Ｇ４５９．
[６３]ARSANJANIJJ,ZIPFA,MOONEYP,etal．Anintroduction

toOpenStreetMapin GeographicInformationScience:ExperienＧ
ces,research,andapplications[M]∥ OpenStreetMapin GIＧ
Science．SpringerInternationalPublishing,２０１５:１Ｇ１５．

[６４]SUNS,KRAJWEWSKIJLB,LYNGGAARDＧJENSEN A,et
al．Literaturereviewfordatavalidation methods[EB/OL]．
[２０１１Ｇ６Ｇ８]．http://www．preparedＧfp７．eu/viewer/file．aspx?

fileinfoID＝２１５．
[６５]FAN H．StudyonUnreliableRFIDDataCleaningandStorage

techniquesforInternetofThings[D]．Changsha:NationalUniＧ
versityofDefenseTechnology,２０１３．(inChinese)

樊华．面向物联网的 RFID 不确定数据清洗与存储技术研究

[D]．长沙:国防科学技术大学,２０１３．
[６６]JEFFERYSR,ALONSOG,FRANKLINMJ,etal．Apipelined

frameworkforonlinecleaningofsensordatastreams[C]∥ProＧ
ceedingsofthe２２ndInternationalConferenceonDataEngineeＧ
ring．IEEE,２００６:１４０．

[６７]WANGC．StudyonQualityAssuranceMethodforInternetof
ThingsofLocationＧbasedService[D]．Nanjing:NanjingUniverＧ
sityofScienceandTechnology,２０１５．(inChinese)

王川．面向位置服务的物联网数据质量保证方法研究[D]．
南京:南京理工大学,２０１５．

０１ 计 算 机 科 学 　２０１８年


